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PERBANDINGAN METODE PARTIAL LEAST SQUARE (PLS) DAN METODE
PRINCIPAL COMPONENT REGRESSION (PCR) UNTUK MENGATASI
MULTIKOLINEARITAS

(STUDI KASUS: FAKTOR-FAKTOR YANG MEMENGARUHI KEMISKINAN DI PROVINSI
JAWA TENGAH)
Oleh:
Wanda Ayu Puspita
14610004

ABSTRAK

Permasalahan yang sering terjadi pada regresi linear berganda adalah adanya
korelasi yang tinggi antar variabel prediktor disebut multikolinearitas. Jika data
mengandung unsur multikolinearitas, maka terjadi pelanggaran asumsi klasik. Hal ini
menyebabkan standar eror yang dihasilkan akan tinggi dan menandakan bahwa
penduga yang dihasilkan dari OLS (Ordinary Least Squares) atau metode kuadrat
terkecil bersifat tidak BLUE (Best Linear Unbiased Estimator). Metode yang dapat
digunakan untuk mengatasai masalah multikolinearitas antara lain Partial Least
Square (PLS) dan Principal Component Regression (PCR). Metode PLS dapat
diperoleh melalui regresi berganda dengan mengambil kesimpulan dari uji
signifikansi. Uji signifikansi bertujuan untuk memilih variabel prediktor pembangun
komponen PLS dan menentukan banyaknya komponen PLS yang terbentuk.
Sedangkan metode PCR merupakan teknik analisis yang mengkombinasikan antara
analisis regresi dengan Principal Component Analysis (PCA). PCA bertujuan untuk
menyederhanakan variabel yang diamati dengan cara mereduksi dimensinya tanpa
kehilangan banyak informasi dari variabel asalnya.

Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan metode manakah yang paling
mampu mengatasi masalah multikolinearitas dilihat dari kriteria nilai koefisien
determinasi (R?) yang paling tinggi dan nilai Mean Square Error (MSE) yang paling
rendah. Penelitian ini diterapkan pada kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah
periode 2007-2016 yang di dalam data tersebut terdapat masalah multikolinearitas.
Variabel prediktor yang digunakan berjumlah 4 variabel yaitu PDRB, Angka Melek
Huruf, Angka Partisipasi Sekolah dan Pengeluaran Per Kapita.

Hasil penelitian terhadap kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode
2007-2016, metode PLS mampu mengatasi masalah multikolinearitas dibandingkan
dengan metode PCR. Hal ini dilihat dari kriteria nilai koefisien determinasi (R?)
metode PLS sebesar 86,3% dan metode PCR sebesar 86,1% serta nilai Mean Square
Error (MSE) metode PLS sebesar 112747,814 dan metode PCR sebesar 114029,899.

Kata kunci: Regresi linear berganda, multikolinearitas, metode Partial Least Square
(PLS), metode Principal Component Regression (PCR), PCA,
koefisien determinasi (R?), Mean Square Error (MSE).
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BAB |

PENDAHULUAN

Bab ini akan menjelaskan tentang latar belakang, batasan masalah,
rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, tinjauan pustaka dan

sistematika penulisan.

1.1 Latar Belakang

Istilah regresi diperkenalkan oleh Sir Francis Galton berdasarkan
telaahnya tentang sifat-sifat keturunan, dimana yang bersangkutan melakukan
kajian yang menunjukkan bahwa tinggi badan anak-anak yang dilahirkan dari para
orang tua yang tinggi cenderung bergerak (regress) ke arah ketinggian rata-rata
populasi secara keseluruhan. Galton memperkenalkan kata regresi (regression)
sebagai nama proses umum untuk memprediksi satu variabel, yaitu tinggi badan
anak dengan menggunakan variabel lain, yaitu tinggi badan orang tua. Secara
umum, dapat dikemukakan bahwa penafsiran regresi dewasa ini berbeda dari
penafsiran regresi menurut Galton. Dewasa ini, analisis regresi berguna dalam
menelaah hubungan dua variabel atau lebih, terutama untuk menelusuri pola
hubungan yang modelnya belum diketahui dengan sempurna sehingga dalam

terapannya lebih bersifat eksploratif (Drapper dan Smith,1992).

Regresi dalam pengertian modern menurut Gujarati (2009) ialah sebagai
kajian terhadap ketergantungan satu variabel, yaitu variabel respon terhadap satu

atau lebih variabel lainnya atau yang disebut sebagai variabel-variabel prediktor



dengan tujuan untuk membuat estimasi dan atau memprediksi rata-rata populasi
atau nilai rata-rata variabel respon dalam kaitannya dengan nilai- nilai yang sudah

diketahui dari variabel prediktornya.

Ditinjau dari jumlah variabelnya, analisis regresi dapat dibedakan menjadi
dua yaitu analisis regresi sederhana dan analisis regresi berganda. Analisis regresi
sederhana yaitu analisis regresi yang hanya melibatkan satu variabel respon dan
satu variabel prediktor dan analisis regresi berganda yaitu analisis regresi yang
melibatkan satu variabel respon dan dua atau lebih variabel prediktor. Pada

penelitian ini digunakan analisis regresi berganda.

Permasalahan yang sering terjadi pada regresi linear berganda adalah
adanya korelasi yang tinggi antar variabel prediktor atau adanya hubungan linear
yang sempurna antara beberapa atau semua variabel prediktor yang disebut

multikolinearitas.

Jika data mengandung unsur multikolinearitas, maka terjadi pelanggaran
asumsi klasik. Hal ini menandakan bahwa penduga yang dihasilkan dari OLS
(Ordinary Least Squares) atau metode kuadrat terkecil bersifat tidak BLUE (Best
Linear Unbiased Estimator). Sifat BLUE pertama kali dikenalkan oleh Carl
Friedrich Gauss, yakni seorang ahli matematika yang berasal dari Jerman. Sifat
BLUE ini hanya berlaku apabila digunakan metode estimasi OLS dan model yang

linear.

OLS (Ordinary Least Squares) atau metode kuadrat terkecil adalah suatu

metode estimasi yang digunakan untuk menduga koefisien regresi klasik pada



persamaan regresi linear sederhana maupun berganda dengan cara

meminimumkan jumlah kuadrat residual atau faktor gangguan.

Multikolinearitas dalam model regresi linear dapat dideteksi dengan
beberapa cara, misalnya dengan memeriksa matriks korelasi dari variabel
prediktornya, melihat nilai VIF (Variance Inflation Factor), nilai TOL (Tolerance
Value), nilai koefisien determinasi, nilai uji parameter bersama dan nilai uji
parameter parsial. Jika ada pelanggaran asumsi multikolinearitas, ada beberapa
cara yang dapat dilakukan untuk mengatasinya, yakni menghapuskan satu atau
lebih variabel prediktor yang berkorelasi tinggi dan mengidentifikasi variabel-
variabel prediktor yang lain untuk membantu prediksi, memperbesar ukuran
sampel maka kovariansi di antara parameter-parameter dapat dikurangi,
menghilangkan variabel yang mengalami multikolinearitas , menambah variabel
baru, dan tetap mempertahankan variabel yang digunakan dengan meminimumkan
masalah multikolinearitas dengan menggunakan suatu metode tertentu
(Soemartini, 2008). Metode yang dapat digunakan untuk mengatasai masalah
multikolinearitas antara lain Partial Least Square (PLS) dan Principal Component

Regression (PCR).

Regresi PLS adalah sebuah model yang menghubungkan antara sebuah
variabel respon Y dengan variabel-variabel prediktor X. PLS pertama Kkali
dikembangkan pada tahun 1960-an oleh Herman O. A. Wold dalam bidang
ekonometrik. PLS ini dapat diperoleh melalui regresi berganda dengan mengambil
kesimpulan dari uji signifikansi. Uji signifikansi bertujuan untuk memilih variabel

prediktor pembangun komponen PLS dan menentukan banyaknya komponen PLS



yang terbentuk. Dalam pembentukan komponen PLS, digunakan variabel respon
Y yang distandarisasi dan variabel-variabel prediktor yang terpusat. Tujuan PLS
yaitu membentuk komponen yang dapat menangkap informasi dari variabel
prediktor untuk memprediksi variabel respon (Bastien, Vinzi, & Tanenhaus,
2004). Metode PLS mempunyai kelebihan yakni dapat mengatasi

multikolinearitas data dengan variabel prediktor yang banyak (Abdi, 2003).

PCR adalah salah satu metode untuk mengatasi multikolinearitas. PCR
merupakan metode yang mengkombinasikan antara analisis regresi dengan
Principal Component Analysis (PCA). PCA bertujuan untuk menyederhanakan
variabel yang diamati dengan cara mereduksi dimensinya tanpa kehilangan
banyak informasi dari variabel asalnya. Prinsip utama dari PCA adalah adanya
korelasi antar variabel sehingga dimungkinkan bahwa variabel-variabel itu dapat
direduksi. Hal ini dilakukan dengan cara menghilangkan korelasi antar variabel
prediktor melalui transformasi variabel prediktor asal ke variabel prediktor baru
yang tidak saling berkorelasi sama sekali atau yang biasa disebut dengan principal

component (Johnson & Wichern, 2007).

Dari p buah variabel asal, dapat dibentuk suatu p buah komponen utama,
dipilih m buah komponen utama saja (m < p) maka sudah mampu menerangkan
keragaman data yang cukup tinggi (antara 80% sampai 90%) (Johnson &
Wichern, 1996, hal 356). Komponen utama yang tadi sudah dipilih (k buah) dapat
menggantikan p buah variabel asal tanpa kehilangan banyak informasi dari

variabel asalnya. Kelebihan PCR adalah dapat menghilangkan korelasi, dapat



digunakan untuk segala kondisi data dan dapat digunakan tanpa mengurangi

jumlah variabel asal (Soemartini, 2008).

Perbandingan metode PLS dan PCR dilihat dari kriteria nilai koefisien
determinasi (R?) dan Mean Square Error (MSE). Jika dilihat dari nilai MSE
adalah metode dengan nilai MSE paling kecil. Jika dilihat dari nilai koefisien
determinasi (R?) adalah nilai yang semakin mendekati satu, maka semakin tinggi
pengaruh variabel prediktor terhadap variabel respon yang artinya semakin baik

kecocokan model dengan data (Sembiring, 2003).

Analisis regresi dalam penerapan kehidupan sehari-hari terdapat masalah
yang dapat diatasi, salah satunya adalah masalah kemiskinan. Menurut Badan
Pusat Statistik, kemiskinan merupakan suatu kondisi kehidupan seseorang yang
serba kekurangan sehingga ia tidak mampu dalam memenuhi kebutuhan minimum
hidupnya. Kebutuhan minimum tersebut meliputi kebutuhan makanan terutama
energi kalori, sehingga memungkinkan seseorang dapat bekerja untuk
memperoleh pendapatan. Selain makanan, kebutuhan minimum yang dipenuhi
yaitu tempat perlindungan rumah termasuk fasilitas penerangan, pakaian,

pendidikan, kesehatan, dan transportasi.

Berdasarkan penjelasan di atas, peneliti tertarik untuk membandingkan
metode PLS dan PCR sebagai cara untuk mengatasi masalah multikolinearitas.
Kedua metode tersebut akan dibandingkan dan akan dianalisis metode mana yang
paling mampu untuk mengatasi multikolinearitas jika dilihat dari kriteria nilai

koefisien determinasi (R?) dan nilai MSE, dimana metode PLS dan PCR tersebut



akan diterapkan pada kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-
2016. Pemilihan Propinsi Jawa Tengah sebagai obyek studi kasus karena Provinsi

Jawa Tengah ini mempunyai jumlah penduduk miskin cukup tinggi di Indonesia.

Variabel respon (Y) yang digunakan adalah jumlah penduduk miskin di
Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016 dan variabel-variabel prediktor (X)
yang akan digunakan dalam skripsi ini berjumlah 4 variabel yaitu Pendapatan
Daerah Regional Bruto, Angka Melek Huruf, Angka Partisipasi Sekolah dan

Pengeluaran Per Kapita.

1.2 Batasan Masalah

Batasan masalah merupakan suatu hal yang penting dalam suatu penulisan
agar tidak melenceng dari pembahasan dan sesuai dengan tujuan yang dimaksud.

Batasan masalah dalam skripsi ini sebagai berikut:

1. Model regresi yang digunakan adalah model regresi linear berganda.

2. Data yang digunakan adalah data time series kemiskinan Provinsi Jawa
Tengah periode 2007-2016.

3. Data yang digunakan mengandung masalah multikolinearitas.

4. Digunakan 4 variabel prediktor (X) yaitu Pendapatan Daerah Regional Bruto,
Angka Melek Huruf, Angka Partisipasi Sekolah dan Pengeluaran Per Kapita.

5. Metode yang digunakan adalah metode PLS dan metode PCR.

6. Pemilihan metode terbaik dilihat dari kriteria nilai koefisien determinasi (R?)
dan nilai MSE.

7. Pengolahan data menggunakan SPSS 16.0.



1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah diuraikan di atas, maka dapat

dirumuskan beberapa rumusan masalah sebagai berikut:

1. Bagaimana hasil analisis regresi dengan metode PLS dan metode PCR yang
diterapkan pada data kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016
yang mengalami multikolinearitas ?

2. Bagaimana perbandingan metode PLS dan metode PCR yang diterapkan pada
kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016 ?

3. Metode mana yang paling mampu mengatasi masalah multikolinearitas jika
dilihat dari kriteria nilai koefisien determinasi (R?) dan nilai MSE ?

1.4 Tujuan Penelitian

Berdasarkan rumusan masalah di atas, maka dapat ditentukan tujuan

penelitian sebagai berikut:

1. Mengetahui dan menjelaskan hasil analisis regresi dengan metode PLS dan
metode PCR yang diterapkan pada data kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah
periode 2007-2016 yang mengalami multikolinearitas.

2. Mengetahui dan menjelaskan perbandingan metode PLS dan metode PCR
yang diterapkan pada kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode
2007-2016.

3. Mengetahui metode mana yang paling mampu mengatasi masalah
multikolinearitas jika dilihat dari kriteria nilai koefisien determinasi dan nilai

MSE.



1.5 Manfaat Penelitian

1)

2)

Hasil dari penelitian ini diharapkan dapat memberikan manfaat yakni :

Menambah wawasan tentang penerapan analisis regresi khususnya metode
PLS dan PCR dalam mengatasi masalah multikolinearitas pada data.

Dapat dijadikan referensi dan bahan untuk mempelajari penerapan analisis
regresi khususnya metode PLS dan metode PCR dalam mengatasi masalah
multikolinearitas pada data. Serta dapat diterapkan di bidang penelitian lain

seperti pertanian, kesehatan, peternakan, dan lain-lain.

1.6 Tinjauan Pustaka

Beberapa penelitian sebelumnya mengenai penanganan masalah

multikolinearitas pada analisis regresi sebagai berikut :

Ani Rohmah (2013) dalam penelitiannya yang berjudul ‘“Perbandingan
Metode Ridge dengan Metode PCA (Principal Component Analysis) Dalam
Mengatasi Multikolinearitas” Program Studi Matematika Fakultas Sains dan
Teknologi Universitas Islam Negeri Sunan Kalijaga Yogyakarta 2013. Dalam
skripsi ini membahas tentang Metode Ridge dengan Metode PCA (Principal
Component Analysis) yang diterapkan pada data pendapatan tahunan rumah
tangga. Dalam penelitian ini diambil kesimpulan bahwa metode yang paling
baik untuk mengatasi masalah multikolinearitas adalah metode ridge.

Serliana Nafratilova (2011) dalam penelitiannya yang berjudul “Penyelesaian
Masalah Multikolinearitas Dalam Regresi Berganda Dengan Metode

Principal Component Analysis” Program Studi Matematika Fakultas Sains



dan Teknologi Universitas Islam Negeri Sunan Kalijaga Yogyakarta 2011.
Dalam skripsi ini membahas tentang Metode PCA yang diterapkan pada data
tenaga kerja rumah sakit. Dalam penelitian ini dapat diambil kesimpulan
bahwa metode PCA cukup efektif untuk menyelesaikan masalah

multikolinearitas.

Tabel 1.1. Kajian Pustaka

Nama Judul Penelitian Metode Obyek
Peneliti Penelitian
Ani Perbandingan Metode Ridge | Metode Pendapatan

Rohmah dengan Metode PCA | Ridge dan | tahunan rumah
(2013). (Principal Component | metode tangga.
Analysis) Dalam Mengatasi | PCA.

Multikolinearitas.

Serliana Penyelesaian Masalah | Metode Tenaga kerja
Nafratilova | Multikolinearitas Dalam | PCA. rumah sakit.
(2011). Regresi Berganda Dengan

Metode Principal Component

Analysis.




Tabel 1.2. Kajian Pustaka

10

No Nama Judul Penelitian Metode Obyek
Peneliti Penelitian
3 Wanda Ayu | Perbandingan Metode Partial | Metode Kemiskinan
Puspita Least Square (PLS) Dan|pLS dan | Provinsi Jawa
(2018) Metode Principal Component metode Tengah tahun
Regression  (PCR)  Untuk PCR. 2007-2016.
Mengatasi  Multikolinearitas
(Studi  Kasus: Faktor-Faktor
Yang Memengaruhi

Kemiskinan Di Provinsi Jawa

Tengah)

Skripsi ini membahas tentang perbandingan metode PLS dan metode PCR

untuk mengatasi masalah multikolinearitas. Perbedaan penelitian ini dengan

penelitian sebelumnya adalah penerapan pada metode yang digunakan dan studi

kasus yang berbeda yakni kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-

2016 yang mengandung multikolinearitas dan diatasi dengan metode PLS dan

metode PCR.



11

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan pada skripsi ini terdiri dari beberapa bab, antara lain:

BAB | PENDAHULUAN

Bab ini terdiri dari latar belakang, batasan masalah, rumusan masalah,

tujuan penelitian, manfaat peneltian, tinjauan pustaka, dan sistematika penulisan.

BAB Il LANDASAN TEORI

Bab ini membahas tentang teori-teori dasar yang berkaitan tentang metode

PLS dan metode PCR.

BAB Il METODOLOGI PENELITIAN

Bab ini menjelaskan tentang metodologi penelitian yang digunakan,
meliputi jenis penelitian, sumber data, variabel penelitian, metode analisis data,
metode pengumpulan, alat pengolah data, menentukan metode terbaik, penarikan

kesimpulan dan alur penelitian.

BAB IV PEMBAHASAN

Bab ini membahas tentang penelitian yang dilakukan yaitu tentang metode
PLS, metode PCR, dan teori tentang kemiskinan, serta penjelasan faktor-faktor

yang memengaruhi kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016.
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BAB V STUDI KASUS

Bab ini membahas tentang penerapan metode PLS dan metode PCR untuk

studi kasus kemiskinan di Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016.

BAB VI PENUTUP

Bab ini berisikan tentang kesimpulan dari pembahasan dan saran-sarang

yang berkaitan dengan penelitian ini.

DAFTAR PUSTAKA

Bagian ini memuat sumber dari beberapa buku, penelitian dan literatur lain

yang menjadi acuan dalam penyusunan tugas akhir ini.



BAB VI

PENUTUP

Bab ini akan membahas tentang kesimpulan dari pembahasan dan hasil penelitian

dan saran dari penulis untuk pembaca.
6.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil pembahasan pada bab sebelumnya, dapat diambil kesimpulan

bahwa:

1. Persamaan regresi linear dugaan yang diperoleh dari penerapan kedua metode
yakni PLS dan PCR pada kasus faktor-faktor yang memengaruhi kemiskinan di
Provinsi Jawa Tengah periode 2007-2016 sebagai berikut:

Ypcr = 5369,269 + 220,905 PDRB + 216,657 AMH + 216,657 APS +

218,356 PP .

VpLs = 5369,270 + 227,519 PDRB + 219,659 AMH + 206,558 APS +

218,785 PP.
Keterangan:
PDRB : Pendapatan Daerah Regional Bruto.

AMH : Angka Melek Huruf.

136
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APS : Angka Partisipasi Sekolah.

PP : Pengeluaran Per Kapita.

Perbandingan metode PLS dan metode PCR dalam penelitian ini dilihat dari dua
kriteria yakni nilai koefisien determinasi (R?) dan nilai MSE. Nilai koefisien
determinasi (R?) dan nilai MSE yang dihasilkan untuk metode PLS:

Nilai R? = 86,3% dan nilai MSE= 112747,814 , dan untuk metode PCR: Nilai
R? = 86,1% dan nilai MSE= 114029,899.

Berdasarkan hasil yang diperoleh menunjukkan bahwa kriteria nilai koefisien
determinasi (R?) metode PLS sebesar 86,3% dan metode PCR sebesar 86,1% serta
nilai Mean Square Error (MSE) metode PLS sebesar 112747,814 dan metode PCR
sebesar 114029,899. Karena nilai koefisien determinasi (R?) metode PLS lebih
tinggi dibandingkan metode PCR dan nilai MSE metode PLS lebih rendah
dibandingan metode PCR, sehingga dapat diketahui bahwa metode Partial Least
Square (PLS) dapat memberikan hasil yang lebih baik dalam mengatasi masalah
multikolinearitas jika dibandingkan dengan metode Principal Component

Regression (PCR).
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6.2 Saran

Setelah terselesaikannya proses penelitian yang telah dilakukan oleh penulis,

maka penulis ingin menyampaikan beberapa saran:

1. Penelitian ini hanya mengkaji dua metode yakni metode Partial Least Square
(PLS) dan metode Principal Component Regression (PCR), yang keduanya
merupakan metode untuk mengatasi multikolinearitas pada data. Untuk
penelitian selanjutnya dapat digunakan metode lain misalnya metode Ridge
Regression dan lain sebagainya.

2. Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah data kemiskinan Provinsi Jawa
Tengah periode 2007-2016. Variabel prediktor yang digunakan berjumlah 4
variabel yakni PDRB, Angka Melek Huruf, Angka Partisipasi Sekolah dan
Pengeluaran Per kapita, untuk penelitian selanjutnya dapat digunakan variabel
dan data yang berbeda seperti data pengangguran, data indeks pembangunan
manusia dan lain sebagainya.

3. Pemilihan metode yang terbaik dalam penelitian ini dilihat dari 2 kriteria nilai
yakni nilai koefisien determinasi (R?) dan nilai Mean Square Error (MSE),
untuk penelitian selanjutnya pemilihan metode terbaik dapat dilihat dari nilai

Root Mean Square Error Prediction (RMSEP) dan lain sebagainya.

Demikian beberapa saran yang dapat disampaikan oleh penulis, semoga

penelitian ini dapat menjadi inspirasi bagi para pembaca untuk mengembangkan lebih
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lanjut tentang analisis regresi khususnya untuk metode PLS dan metode PCR di

dalam penelitian ini.
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LAMPIRAN

LAMPIRAN 1: Data Kemiskinan Provinsi Jawa Tengah Periode 2007-2016

TAHUN Y PDRB(Miliar | AMH APS PP(Miliar
(000) Rupiah) (%) (%) Rupiah)

2007 4506,89 312,429 92,59 65,9 61,32
2008 4561,8 367,136 92,85 72,03 62,68
2009 4577,0 397,904 93,13 76,76 63,6
2010 4863,5 444,666 93,24 77,7 63,89
2011 4952,1 498,764 93,45 82,93 64,1
2012 5218,7 692,562 94,41 83,54 64,45
2013 5256,0 754,529 96,21 83,77 65,02
2014 6122,6 830,016 96,22 88,25 65,31
2015 6533,5 925,195 96,87 90,5 66,0
2016 7100,6 1014,074 97,07 90,8 67,43

Keterangan:

Y : Jumlah Penduduk Miskin

X; : Pendapatan Daerah Regional Bruto (PDRB).

X, : Angka Melek Huruf (AMH).

X3 : Angka Partisipasi Sekolah (APS).

X, : Pengeluaran Perkapita (PP).
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LAMPIRAN 2: Data yang Sudah Distandarisasi

Tahun zY zZX, zX, ZX3 ZX,
2007 -0,95046 | -1,23798 | -1,12310 | -1,88621 | -1,78710
2008 -0,88994 | -1,02042 | -0,97811 | -1,13138 | -0,99283
2009 -0,87319 | -0,89806 | -0,82197 | -0,54894 | -0,45554
2010 -0,55743 | -0,71210 | -0,76063 | -0,43319 | -0,28617
2011 -0,45978 | -0,49696 | -0,64352 | 0,21081 | -0,16353
2012 -0,16595 | 0,27374 | -0,10818 | 0,28592 | 0,04088
2013 -0,12484 | 0,52017 | 0,89558 | 0,31424 | 0,37377
2014 0,83028 | 0,82037 | 0,90116 |0,86590 | 0,54314
2015 1,28314 | 1,19888 | 1,26362 | 1,14295 | 0,94611
2016 190817 |1,55234 |1,37515 |1,17989 | 1,78126
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LAMPIRAN 3: Hasil dari Analisis Regresi Linear Berganda

Variables Entered/Removed®
Mode Variables Yariables
| Entered Femoved method
1 FP, AhH,
APS PDRER Enter

a All requested variables entered.
h. Dependent Wariable: Jumlah Pendudul Miskin

Model Summary®

Mode Adjusted R Std. Error of Durbin-
| R R Snguare Sguare the Estimate YWatson
1 AR 3= H2T Lot 329 BHR2T2 1.440
a. Predictors: (Caonstant), PP, AMH, APS, PDRE
b, Dependent Variahle: Jumlabh Penduduk Miskin
AMOVA®
Sum of
Wode] Snuares if Mean Suare F Sin.
1 Fegression BEESET0. 734 1716417 684 145790 .05
Residual 543504754 108700.951
Total F409175. 488
a. Predictors: (Constanty, PP, AMH, AFS, FORBE
h. Dependent VYariable: Jumlah Penduduk Miskin
Coefficients?
Standardized
Unstandardized Coeflicients Coefficients Caollinearity Statistics
Iodel =] Std. Error Beta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constanf 8820 706 33251.699 267 0o
FDRE 4734 2.820 1312 1,621 ABG 022 44 537
AhH -184.387 37028 - 364 -582 A86 037 26.7B0
APS -50.605 49,280 -453 -1.027 382 075 13,261
PP 234,381 266.777 442 913 403 B2 16.005

a. Dependent Variable: Jumlah Penduduk Miskin
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LAMPIRAN 4: Uji Asumsi Klasik Regresi Linear

1.

2.

Uji Autokorelasi

Model Summary®

Mode Adjusted R Std. Errar of DCurhin-
[ F R Square Snuare the Estimate Watsan
1 A3 H27 R=]a1s] 220 698272 1.450

a. Predictors: (Canstant), PP, AMH, APS, PDRE

h. Dependent Yariahle: Jumlah Penduduk Miskin

Runs Test
Linstandardiz
ed Residual
TestValug? 67 6RAETY
Cases = TestWalue A
Cases == TestWalue g
Total Cases 10
mHumber of Euns A
Z -.334
Asymp. Sig. (2-tailed) Ta7
a. Median
Uji Heterokedastisitas
Variables Entered Removed®
mMode YVariahles YVariahles
| Entered Femoved method
1 PP, AMH,
APS, PDRER Enter

a. All requested variables entered.
h. Dependent Wariahle: ABS_RES1

147




Model Summary®
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hMode Adjusted R std. Error of
| R F Square auare the Estimate
1 rd43 5573 4 138 63235
a. Predictors: (Constant), PP, AMH, APS, PDRE
b. Dependent Variahle: ABS_RES1
ANOWA®
Sum of
Wodal Souares if Mean Sguare F Sid.
1 Regression 119001 588 287503497 1.548 3189
Fesidual HE094 641 182189248
Total 216096.228
a. Predictors: (Constant), PP, AWH, AFS, PDRE
h. Dependent Variable: ABS_RES1
Coefficients?
Standardized
Linstandardized Coefficients Coefficients Caollinearity Statistics
Model =] Std. Error Beta 1 Sing. Tolerance WIF
1 (Gonstant) 77B3.904 | 13881.757 67 602
FDRE 825 1.228 1.342 672 531 022 44 637
AMH 33.455 133.303 288 251 a2 037 26.760
APS 15.753 20722 a8 760 481 075 13.261
FF -185.117 107.970 3161 -1.807 131 62 16.005

a. Dependent Wariahle: ABE_RES1




3. Uji Normalitas

Normal P-P Plot of Regression Standardized Residual

Dependent Variable: Jumlah Penduduk Miskin

1.0

= = =
I m m
] 1 1

Expected Cum Prob

o
b
1

0.0 T T
] 02 04

T T
0.6 ng

Observed Cum Prob

One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test

Linstandardiz

ed Residual

M 10
Mormal Parameters? Mean .oooooano
Std. Deviation 2.45742583E2

Mozt Extreme Differences  Absolute 230
P ositive B0

MHegative -.2358

Kaolmogaoraw-Smirnoy £ Fah
Asymp. Sig. (2-tailed) B17

a. Test distribution is Marmal.
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LAMPIRAN 5: Korelasi Antar Variabel

Correlations
Jumnlah
Fenduduk
Miskin FORE AhiH APS PP
Jurnlah Penduduk Miskin -~ Pearson Correlation 1 a5z a9 BG4 at4”
Sig. (2-tailed) Rkt R} 001 .noo
M 10 10 10 10 10
FDRE Pearson Correlation a52" 1 ara” 927" a41”
Sig. (2-tailed) oo oo oo .ano
M 10 10 10 10 10
AMH Pearson Correlation 919" arg” 1 885" an4”
Sig. (2-tailed) aon aon o1 .aon
M 10 10 10 10 10
APS Pearsan Correlation a4 a2 aas" 1 aa7"
Sig. (2-tailed) 001 aon a0 .aon
M 10 10 10 10 10
PP Pearsan Correlation a14" Q41" a04” 957" 1
Sig. (2-tailed) oo 0o aon aoa
M 10 10 10 10 10

= Caorrelation is significant atthe 0.01 level (2-tailed).
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LAMPIRAN 6: Menentukan Principal Component Analysis

Extraction Method: Principal Component Analysis.

Total Variance Explained

KMO and Bartlett's Test
kaiser-Meyer-Olkin Measure of Sampling Adequacy.
a8
Bartlett's Test of Approx. Chi-Sguare 84 T43
Sphericity df E
Sin. qujuu|
Communalities

Initial Extraction

Lzeore: PDREBE 1.000 Aars

Fooore: AMH 1.000 H35

Lscore: APS 1.000 835

fscore; PP 1.000 52

Initial Eigenvalues Extraction Sums of Squared Loadings
Component Total % ofWariance | cumulative % Total % ofVariance | Cumulative %
1 3797 54934 494934 3787 494934 54934
2 147 3674 495.609
3 044 1.030 99539
4 014 361 100.000

Extraction Method: Principal Component Analysis.

Component Matrix®
Companent
1
Fseore: PORB ga87
Fsoore: AMH 9ET
Zscore: ARPS BT
Zscore: PP AT

Extraction Method: Principal Compaonent Analysis.

a. 1 components extracted.
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Component Score Coefficient Matrix

Component

1
Zzcore: PORE IR0
Zzrcore: AlH 2R5
Zzcore: APS 285
ZLzcore: PP 2RT

Extraction Methiod: Principal Companent Ahalysis.
Fotation Method: Varimax with Kaiser Karmalization.

Component Scares.
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LAMPIRAN 7: Principal Component Regression

Variables EnteredRemoved"®
Mode Wariables YWariahles
| Entered Femoved hethod
1 kL= Enter

2. All requested variahles entered.
b, Dependent Wariable: Jumlah Penduduk Miskin

Model Summary®

Mare Adjusted R Std. Error of Dwurbin-
| F F Sguare Sruare the Estimate YWatson
1 43R 87T BE1 337 683134 H52

a. Predictors: (Caonstant), KL
h. Dependent variahle: Jumlah Penduduk Miskin

ANOVA"
Sum of
Worel Sguares f Mean Square F Sin.
1 Regression | G496936.294 1 | 6496936294 56.976 noos
Residual §12239.195 8 114029849
Total 7409175.488

a. Predictors: (Constant), KL
h. Dependent Yariable: Jumlah Penduduk Miskin

Coefficients?
Standardized
Lnstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
| Model B Sid, Error Eeta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constant) 5369.269 106.784 a0.281 Aoaa
KL 344 636 112461 936 7548 Q] 1.000 1.000

a. Dependent Yariable: Jumlah Penduduk Miskin
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Pengamatan | Skor Komponen Utama
1 -1,54746
2 -1,05765
3 -0,69967
4 -0,56271
5 -0,28143
6 0,12693
7 0,53940
8 0,80287
9 1,16770

10 1,51201
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Pengamatan | Prediksi Y Residual
1 4054,48825 | 452,40175
2 4470,65487 91,14513
3| 477480169 | -197,80169
4 4891,17417 -27,67417
) 5130,15782 | -178,05782
6 5477,11593 | -258,41593
7 5827,56255 | -571,56255
8 6051,41857 71,18143
9 6361,3895 | 172,11050

10 6653,92664 | 446,67336
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LAMPIRAN 8: Uji Asumsi Klasik Principal Component Regression

1. Uji Autokorelasi

Model Summany®

mMode Adjusted R Std. Errar of Cuarhin-
| F R Sguare Sguare the Estimate Watson
1 .oooga 000 - 125 | 3.3TEBITI4ER 052

a. Predictors: (Constant), kKU
b. Cependent Wariable: Unstandardized Residual

Runs Test
Lnstandardiz
ed Residual
Testvalued 1 75363
Cases = Testvalue g
iases == TestWalue g
Total Cases 10
mMumber of Runs 3
£ -1.677
Asymp. Sig. (2-tailed) na4
a. Median
2. Uji Heterokedastisitas
Variables Entered/Removed®
Mode YVariables YVariables
[ Entered Femoved hlethod
1 kil )= Enter

a. All regquested variahles entered.

h. Dependent Yariahle: Unstandardized Residual
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Model Summany®
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mode Adjusted R Std. Errar of Curhin-
[ R R Sruare Square the Estimate Watson
1 .oan= .0an - 125 | 3376231 34E2 G52
a. Predictors: (Constant), kKU
b. Dependent Wariable: Unstandardized Residual
ANOVA"
Sum of
Wodel Suares if Mean Souare i,
1 Regression .oon 1 .ooo .0oo 1.0002
Residual 9122391845 a 114029.8949
Total 912239195
a. Predictors: (Constant), KL
h. DependentYariable: Unstandardized Residual
Coefficients?
Standardized
Unstandardized Coefiicients Coefficients Caollinearity Statistics
Model B Std. Error Beta t Sig. Tolerance WIF
1 (Constant) | -3.979E-14 106.788 oo 1.000
KU 000 112.561 000 000 1.000 1.000 1.000

a. Dependent Yariable: Unstandardized Residual

3. Uji Normalitas

Normal P-P Plot of Regression Standardized Residual

Dependent Variable: Unstandardized Residual
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One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test

Linstandardiz

ed Residual

I 10
Mormal Parameters® Mean Jaoaooooo
Std. Deviation 31837071 2E2

Most Extreme Differences  Absolute 120
FPositive 12

Megative =120

kKolmogoroy-Smirnoy £ 378
Asymp. Sig. (2-tailed) 495

a. Test distribution is Marmal.
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LAMPIRAN 9: Regresi antara ZY dengan Setiap Masing-Masing X; yang

Terpusat

1. Regresi ZY dengan X, yang terpusat

Variahles Entered Removed®
mode Wariahles Yariables
[ Entered Femaoved Methaod
1 PORER Enter

a. All requested variables entered.

h. Dependent Yariable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Model Summary®™

Mode Adjusted R Sto. Erraor of
| R R Soguare Square the Estimate
1 G52 B06 B804 32554320

a. Predictors: (Constant), PDREEBt
h. Dependent Wariable: Zscare: Jumlah Penduduk Miskin

ANOWA®Y
Sum of
Wode| Suares df Mean Sguare F 3ig.
1 Regression g8.1482 1 g.1452 TE.923 .0oo=
Residual 848 a 106
Total 49.000

a. Predictors: (Constant), FDREL

h. Dependent Yariahle: scare: Jumlah Penduduk Miskin

Coefficierts?
Standardizad
Lnstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
mode] B Std. Error Beta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constant) -1.763E-16 03 ooo 1.000
FOREt .an4 Q] 857 8771 000 1.000 1.000

a. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Y
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1,763x1071¢ + 0,004PDRB.




2. Regresi ZY dengan X, yang terpusat

Variables Entered/Removed®
Mode Yariahles Wariahles
| Entered Femoved Method
1 AhHE Enter

a. All requested variables entered.

h. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Model Summary®

Mode Adjusted R Std. Error of
| F F Sguare Suare the Estirmate
1 153 845 826 ATEE3295

a. Predictars: {(Constant), AhHt
h. Dependent Variahle: Zscare; Jumlah Pendudulk Miskin
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ANOVA®Y
Surm of
Wode| Suares df Mean Sguare F 3ig.
1 Fegression 7.6049 1 7.6049 43.761 .0oo=
Residual 1.391 A74
Total 9.000

a. Predictors: (Constant), AvHL
h. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coeflicients Collinearity Statistics
Model B Std. Error Eeta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constanty -1.788E-16 132 .ooo 1.000
Al Ht A3 078 4149 G.615 0og 1.000 1.000

a. Dependent Variahle: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Y

= —1,788x10"1¢ + 0,513AMH.



3. Regresi ZY dengan X3 yang terpusat

Variables Entered Removed®
hWode Yariahles Yariables
| Entered Femoved hethod
1 APSE Enter

a. All requested variahles entered.

b. Dependent variable: £score; Jumlah Pendudulk Miskin

Model Summary®

Mode Adjusted R Std. Errar of
[ F F Square SrUare the Estimate
1 8643 T4 14 532443363

a. Predictors: (Constant), APSt
b. DependentVariahle: Zscore: Jumlabh Penduduk Miskin
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ANOWVA"Y
Sum of
Wordel Squares of hMean Square F Sin.
1 Regression B.714 1 B.714 235058 .001=
Residual 2,285 a 286
Total 49.000

a. Predictors: (Constant), APSt
h. Dependent Yariable: £score; Jumlah Penduduk Miskin

Coefficients?
Standardized
Unstandardized Coeflicients Coefiicients Cuollinearity Statistics
Model =] Std. Error Eeta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constant) -1.143E-16 169 Rulali] 1.000
AP St 06 022 864 4.848 001 1.000 1.000

a. Dependent Variahle: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

Y

= —1,143x1071% + 0,106APS.
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4. Regresi ZY dengan X, yang terpusat
Variahles Entered/Removed®
Mode Yariables “Wariahles
| Entered Remaoved hethod
1 PP . Enter
a. All requested variahles entered.
h. Dependent Variahle: £score: Jurmlah Penduduk Miskin
Model Summany®
Mode Adjusted R Std. Errar af
[ R R Siuare SrjUare the Estimate
1 9142 835 815 A23057300
a. Predictors: (Constant), PPt
h. Dependent Yariable: Zscore: Jumlah Pendudul; Miskin
ANOVAY
Sum of
Wodel Souares df Mean Soguare F Sid.
1 Regrassion TA1T 1 TA1T 40.545 .oone
Residual 1.483 a 1845
Total q.000
a. Predictars: (Constanf), PPt
h. Dependent Variahle: Zscare:; Jumlah Penduduk Miskin
Coefficients?
Standardized
Unstandardized Coeflicients Coeficients Collinearity Statistics
iogel B Stdl. Errar Beta 1 Sir. Tolerance YIF
1 (Constanf) | 1332616 136 .oon 1.000
PPt 534 084 a4 B.368 000 1.000 1.000

a. Dependent Variable: Zscare: Jumlah Penduduk Miskin

Y

= —1,332x10"1° 4+ 0,534PP.



LAMPIRAN 10: Regresi antara ZY terhadap t, dan Setiap Masing-Masing

X; yang Terpusat

1.

Regresi ZY terhadap t; dan X; yang terpusat

Wariables Entered/Removed®*

Maocle

Variables
Femaoved

Yariables

Entered hethod

Enter

FDREET t13 .

a. All regquested variables entered.
b. Dependent Yariahle: Zscare; Jumlah Penduduk Miskin
¢. Linear Redgression through the Origin

Model Summany*®+

Maode

K

F Sguare®t

Adjusted R
Souare

Std. Errar of
the Estimate

G533

906

8233

32491173

a. Predictors: PDRBt, 11

h. For regression thraugh the origin the no-intercept model), B Sguare measures
the propartion of the varahility in the dependent variable about the arigin explained
by regression. This CARMOT be compared to B Sguare for models which include
an intercept.

c. Dependent Variable: Zscare; Jumlah Penduduk Miskin

d. Linear Regression thraugh the Origin

ANOVA<

hodel

Sum

of

Squares f

hMean Sguare

Sin.

1

Regression
Residual
Total

8.145
845

g.000" 10

4078
06

aB.e27

.nan=

a. Predictors: PDREL, 1

h. This total sum of sgquares is not corrected for the constant because the constant is
zero for regression through the arigin.

c. Dependent Yariable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

d. Linear Regression through the Origin
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Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
Igce] B Std. Errar Beta 1 Sin. Tolerance WIF
1 t1 -.063 387 -123 - 176 BAE4 024 41.264
PDOREt 004 003 1.073 1.542 162 024 41,264

a. DependentVariable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
h. Linear Regression throuah the Origin

Y

= —0,063t; + 0,004 PDRB.

2. Regresi ZY terhadap t; dan X, yang terpusat

Variables Entered/Removed s

hMode YWariables Yariables
| Entered Femoved Method
1 AhfHt 112 . Enter

a. All requested variables entered.

h. DependentYariahle: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
¢. Linear Rearession through the Qrigin

Model Summany*©*

Mode Adjusted B Std. Error of
| F F Sguare® Suare the Estimate
1 43ae 881 851 JABE45553

a. Predictors: AMHt, t1

h. Far regression thraugh the arigin dhe no-intercept model), B Sguare measures
the propartion of the variability in the dependent variable ahout the origin explained
by regression. This CANRMOT be compared to B Sguare for models which include

an intercept.

c. Dependent Variahle: £score: Jurmlah Penduduk Miskin

d. Linear Regression through the Qrigin
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ANOVASH
Sum of
hiooel Sguares f Mean Sguare F Sin.
1 Regression 7826 3.963 28510 .000=
Residual 1.074 34
Total 9.000" 10

a. Predictors: AMHt, t1

h. This total sum of sguares is not carrected for the constant because the constant is
Zero for regression through the arigin.

c. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
d. Linear Regression through the Qrigin

Coefficients®®
Standardized
Unstandardized Coefiicients Coeflicients Collinearity Statistics
mogel B Std. Errar Eeta 1 Sig. Tolerance WIF
1 t1 385 280 7449 1.536 163 063 15.943
AhHL 108 272 1494 399 701 063 15.943

a. Dependent Variable: Zscare: Jumlah Penduduk Miskin
h. Linear Regression throuagh the Qrigin

Y =0,385¢, + 0,108 AMH.

3. Regresi ZY terhadap t; dan X3 yang terpusat

Variahles Entered Removed **

Mode Variahles Variahles
| Entered Femoved method
1 APSt t12 . Enter

a. All requested variabhles entered.

h. Dependent Variahle: Zscare: Jurmlah Pendudulk Miskin
¢. Linear Regression thraudgh the Origin



Model Summarny*©*?
mMode Adjusted R Std. Errar of
| F F Sguaret Souare the Estimate
1 51 A04 880 32881740
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a. Predictors: APSt, 1

h. For regression through the origin {the no-intercept model), B Square measures
the proporion of the variahility in the dependent variahle about the arigin explained
by regression. This CARMMNOT he compared to B Square for models which include
an intercept.

c. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
d. Linear Regression through the Origin

AMOWA=4
Sum of
Wode] Souares if Mean Sguare F Sin.
1 Regression 8134 4068 ar.ez20 .oan=
Residual BRA Jog
Tatal 9.000° 10

a. Predictors: APSt, t1

h. This total sum of squares is not corrected for the constant hecause the constant is
zero for regression through the origin.

r. Dependent Variable: Zscore: Jumlah Pendudulk Miskin
d. Linear Regression through the Crigin

Coefficients=>"*
Standardized
Unstandardized Coefficients Coeflicients Collinearity Statistics
Model B Stol. Errar Eeta 1 Sig. Tolerance WIF
1 t1 7B 27 1.634 3625 RuliKs D&ET 14818
APSt - 076 052 - 618 -1.461 182 0RT 14.819

a. Dependent Variahle: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
h. Linear Regression through the Origin

Y =0,788¢t; — 0,076 APS.



4. Regresi ZY terhadap t; dan X, yang terpusat
Variahles Entered Removed **
Mode YWariables Variables
[ Entered Femoved Method
1 PPt 12 . Enter
a. All requested variables entered.
h. Dependent Wariable: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin
¢. Linear Regression through the Origin
Model Summany*©~
Mode Adjusted R Std. Errar of
| F F Sgquare® Sguare the Estimate
1 937= 878 8438 37007485

4. Predictors: PPt t1

b. For regressian through the origin ithe no-intercept model), B Sguare measures
the proparion of the variahility in the dependent variable ahout the arigin explained
by regression. This CAMMOT he compared to R Square for models which include

an intercept.
c. Dependent Variahle: Zscore: Jumlah Penduduk Miskin

d. Linear Regression through the Crigin
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ANOWA S
Sum of
Wodel Sruares df Mean Sgquare F 3ig.
1 Regrassion 7.804 3.952 28.857 .0oo=
Residual 1.096 37
Total 9.000" 10

a. Predictaors: PPt t1

. This total sum of squares is not corrected for the constant hecause the constant is
zero for regression through the origin.

c. Dependent Yariahle: Zscare: Jumlah Penduduk Miskin
d. Linear Regression through the Crigin
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Coefficients™?
Standardized
Unstandardized Coeflicients Coefficients Collinearity Statistics
Ioge| B Std. Error Beta 1 Sig. Tolerance WIF
1 1 483 287 840 1.682 A 043 20528
PPt -.002 326 -.003 - 005 Repela] 0449 20.528

a. Dependent Variahle: Zscore: Jumlah Pendudulk Miskin

h. Linear Regression thraugh the Crigin

Y = 0,483 t, — 0,002 PP.



LAMPIRAN 11: Regresi Y terhadap t4

Variables Entered/Removed ™
Mocde Variahles Variahles
[ Entered Femoved hethod
1 t12 Enter

a. All requested variahles entered.

h. Cependent VYariable: Jumlah Pendudul Miskin

Model Summary®

Mode Adjusted R Std. Error of
| R R Sguare Sguare the Estimate
1 37 878 863 335779413

a. Predictors: (Caonstant, 1

h. Dependent Variahle: Jumlah Penduduk Miskin

ANOWA®
Sum of
mode] Souares df Mean Sguare F Sid.
1 Regression Ba07192.976 1 Ba07192.976 a7. 714 .0oog=
Residual G01882.412 a 112747.814
Total 7409175 488
a. Predictars: (Constant), 11
h. Dependent Yariable: Jumlah Penduduk Miskin
Coefficients?®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
Model B Std. Errar Beata 1 Siig. Tolerance WIF
1 (Canstant) 5369.270 106.183 50,566 .aon
t1 436.6497 A7.483 937 7.5497 000 1.000 1.000
a. Dependent¥ariable: Jumlah Penduduk Miskin
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Pengamatan | Prediksi Y Residual
1| 4060,30604 | 446,58396
2 4471,34246 90,45754
3 4771,34001 | -194,34001
4| 4888,08651 | -24,58651
5 5122,61448 | -170,51448
6 5475,79077 | -257,09077
7 5831,02390 | -575,02390
8 6051,55574 71,04426
9 6362,68207 | 170,81793

10 | 6657,948004 | 442,651996
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LAMPIRAN 12: Uji Asumsi Regresi Y terhadap t4

1.

2.

Uji Autokorelasi
Model Summary®™
mode Adjusted R Std. Errar of Durhin-
| F F Sguare Souare the Estimate Watson
1 .ann= 000 - 1256 [3.35779413E2 A6
a. Predictors: (Constant), t1
h. Dependent Variable: Unstandardized Residual
Funs Test
Linstandardiz
ed Residual
TestWalue3 23.22887
Cases = TestValue g
Cases == TestWValue g
Total Cases 10
Mumber of Euns 3
il -1.6BFT
Asymp. Sig. (2-tailed) 094
a. hMedian
Uji Heterokedastisitas
Variables EnteredRemoved"®
Mode Yariahles Variahles
[ Entered Femuoved hiethod
1 {12 Enter

a. All requested variahles entered.

b, Dependent Wariahle: Unstandardized Residual
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Model Summary®™

Mode Adjusted R Std. Error of Ciarkin-
| F F Sguare Sguare the Estimate Wiatson
1 .00n2 Juluul - 125 [ 33577041 3E2 62

a. Predictors: (Constant), t1
h. Dependent Wariable: Unstandardized Fesidual

ANOWA"
Sum of
Mo e Spuares if hMean Sguare F Sid.
1 Regrassion .oan 1 oo oo 1.0009
Residual 901982512 a 112747 814
Total 01982512

a. Predictors: (Constant), t1
h. Dependent Variable: Unstandardized Residual

Coefficients?
Standardized
Unstandardized Coeflicients Coefficients Collinearity Statistics
Moge| B Stil. Errar Beta 1 Sig. Tolerance WIF
1 (Constant) 2 956E-13 106.183 .0on 1.000
t1 .0oa 57.483 000 .0on 1.000 1.000 1.000

a. Dependent Variable: Unstandardized Residual

3. Uji Normalitas

Normal P-P Plot of Regression Standardized Residual

Dependent Variable: Unstandardized Residual
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One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test

Lnstandardiz

ed Fesidual

M 10
Mormal Parameters® Mean .oooaaoo
Std. Deviation 3.16579866E2

Most Extreme Differences  Absolute 119
Fositive 105

Megative - 114

kaolmogorow-Smirnoy £ ATE
Asymp. Sig. (2-tailed) 999

a. Test distribution is Marmal.
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