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Analisis Perbandingan Metode K-Nearest Neighbor Dan Naive Bayes Dalam
Menentukan Klasifikasi Persalinan

(Studi Kasus: PKU Muhammadiyah Yogyakarta)

Rizka Febri Suryani

16650009
INTISARI

Perkembangan teknologi dapat dimanfaatkan untuk memudahkan berbagai
urusan. Salah satunya dapat dimanfaatkan pada dunia medis. Salah satu bidang
dalam dunia medis adalah persalinan. Persalinan merupakan proses mengeluarkan
janin cukup bulan dengan bantuan maupun tanpa bantuan. Terdapat beberapa
metode persalinan yang dapat dilakukan oleh ibu hamil. Penentuan metode
persalinan didasarkan pada banyak faktor.Penentuan metode persalinan harus
sesuai dengan kondisi ibu hamil. Oleh karena itu perlu adanya klasifikasi secara
otomatis untuk_menentukan metode persalinan _dengan menggunakan metode
klasifikasi pada data mining yang memiliki tingkat akurasi yang baik.

Pengklasifikasian dilakukan dengan menggunakan data pasien ibu hamil
yang melakukan persalinan di RS PKU Muhammadiyah Yogyakarta. Data yang
digunakan merupakan data psien dari tahun 2018-2019 berjumah 1255 data dengan
23 atribut kondisi pasien untuk menentukan persalinan yang kemudian dieliminasi
menggunakan algoritma Extra Trees Classifier menjadi 10 atribut. Klasifikasi
dilakukan dengan menggunakan metode K-Nearest Neighbor dan Naive Bayes yang
kemudianakan dibandingkan nilai precision, recall, dan accuracy masing-masing
metode untuk mendapatkan nilai tertinggt.

Berdasarkan penelitian yang dilakukan'disimpulkan bahwa metode Naive
Bayes memiliki nilai acuracy, precision dan recal lebih tinggi dari K-Nearest
Neighbor dengan masing-masing nilai accuracy,precision, dan recall adalah
90.6%, 88%, dan 91% pada perbandingan data uji 20% dan data latih 80% dengan
menggunakan preprocessing Linear Discriminant Analysis. Sehingga, penggunaan
metode Naive Bayes untuk melakukan klasifikasi data pasien persalinan di RS PKU
Muhammadiyah Yogyakarta lebih baik dibandingkan dengan metode K-Nearest
Neighbor (KNN).

Kata kunci : persalinan, data mining, klasifikasi, Naive Bayes, KNN, confussion

matrix.
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Comparative Analysis of the K-Nearest Neighbor and Naive Bayes Method
in Determining Labor Classification
(Case Study : PKU Muhammadiyah Yogyakarta)

Rizka Febri Suryani

16650009

ABSTRACT

The development of technology can be used to facilitate many matters. One
of them is in the medical.One of the fields in the medical is childbirth. Childbirth is
the process of removing the fetus for months with help or without. There are several
methods of labor that can be done. The determination of the labor is based on many
factors. Determination of labor must be in accordance with the conditions of
pregnant patient. Therefore it is necessary to have an automatic classification to
determine the labor in data mining that has a good degree of accuracy.

Classification is done using data on pregnant patients at PKU
Muhammadiyah Yogyakarta hospital. The data used are patient data from 2018-
2019 to house 1255 data with 23 attributes of the patient’s condision to determine
the labor then eliminated using the Extra Trees Classifier algorithm to 10 attributes.
Classification, is done using the K-Nearest Neighbour (KNN) anda Naive Bayes
methods which will then compare the‘value of precision, recall, and accuracy of
each method.to get the highest value.

Based.on the research, it was'epncludedthat Naive Bayes method has higher
accuracy, precision and recall being 90.6%, 88%, and 91% in the coparison of the
test data 20% and training data 80% using prprocessing Linear Discriminant
Analysis. Thus, the use of Naive Bayes method to classify data on labor patient at
PKU Muhammadiyah Yogyakarta hospital is better than the K-Nearest Neighbor
(KNN) method.

Keywords: labor, data mining, classificaion, Naive Bayes, KNN, Confusion Matrix
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BAB I
PENDAHULUAN
1.1 Latar Belakang

Teknologi informasi akan terus berkembang dan dibutuhkan dalam
memenuhi kebutuhan informasi yang cepat dan akurat bagi kehidupan.
Teknologi telah dimanfaatkan dalam berbagai bidang contohnya di bidang

kesehatan, pendidikan, ekonomi dan bisnis.

Salah satu bidang yang telah memanfaatkan teknologi adalah bidang
kesehatan. Pada saat ini bidang kesehatan telah didukung oleh teknologi yang
mampu memvisualisasikan maupun memprediksi suatu kondisi dari seorang
pasien. Dari data-data pasien yang sudah ada mampu dimanfaatkan sebagai
bahan untuk melakukan klasifikasi terhadap suatu kondisi pasien menggunakan
teknologi. Salah ssatu bidang yang memerlukan klasifikasi dari suatu kondisi
pasien adalah bidang persalinan. Persalinan merupakan salah satu bidang dalam
kesehatan-yang merupakan preses fisiologis dimana uterus mengelurakan atau
berupaya mengeluarkan janin dan plasenta setelah masa kehamilan 20 minggu
atau lebihuntuk dapat hidup diluar kandungan melalui jalan lain atau jalan lain

dengan bantuan atau tanpa bantuan (Manuba, 1998).

Dalam dunia kedokteran proses persalinan dibagi menjadi empat ,
diantaranya : 1) Persalinan normal merupakan persalinan dimana bayi lahir
melalui vagina, tanpa alat bantu dan tidak melukai ibu maupun bayi. 2)

Persalinan dengan alat bantu adalah persalinan yang dilakukan apabila janin



dalam kondisi yang meskipun sudah terjadi bukaan penuh tapi tidak juga lahir,
sedangkan ibu sudak tidak kuat untuk mengejan, sehingga dokter yang
menangani dengan alat bantu berupa vakum dan forsep. 3) Persalinan dengan
operasi caesar , merupakan persalinan yang dilakukan apabila persalinan normal
dan alat bantu tidak bisa dilakukan untuk mengeluarkan janin. 4) Persalinan di
dalam air merupakan persalinan yang menggunakan bantuan air saat proses

melahirkan (Bernita, 2017).

Di Indonesia sendiri persalinan yang lebih dikenal dari keempat jenis
persalinan yang telah dijelaskan sebelumnya adalah persalinan normal dan
persalinan dengan operasi caesar. Dalam menentukan apakah akan dilakukan
persalinan normal atau operasi caesar akan dipertimbangkan oleh dokter dengan

melihat kondisi bayi dan ibu hamil yang bersangkutan.

Berdasarkan penjelasan diatas, perlu adanya suatu algoritma yang dapat
mendukung kerja petugas medis dalam menentukan jenis persalinan yang
sebaiknya digunakan pada pasien berdasarkan aturan-aturan yang telah
ditentukan dengan menggunakan_klasifikasi. Klasifikasi merupakan salah satu
metode yang terdapat dalam data mining. Klasifikasi dapat didefinisikan sebagai
proses untuk menentukan suatu’data ke dalam suatu kelas tertentu. Klasifikasi
perlu dilakukan untuk menemukan pola-pola agar mampu menghasilkan
prediksi yang tepat dalam kondisi yang kritis sekalipun. Untuk melakukan
proses klasifikasi ada beberapa algoritma yang dapat digunakan diantaranya
Support Vector Machine, Naive Bayes, K-Nearest Neighbor (KNN), Decission

Tree , dan Artificial Neural Networ (ANN). Metode-metode tersebut memiliki



tingkat keakuratan masing-masing untuk setiap objek yang akan
diklasifikasikan. Metode-metode tersebut perlu dilakukan perbandingan
keakuratan untuk setiap objek yang akan diklasifikasikan untuk megetahui
metode terbaik dalam mengklasifikasikan objek tertentu. Metode yang akan
penulis bandingkan kali ini adalah metode K-Nearest Neighbor (KNN) dan
Naive Bayes untuk melakukan Klasifikasi pada persalinan. Metode dengan
keakuratan yang lebih tinggi maka dapat menghasilkan sistem yang lebih akurat
untuk melakukan klasifikasi persalinan sehingga tingkat ketepatannya akan lebih

tinggi dan dapat dipercaya.
1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah diuraikan, maka permasalahan yang
diambil dalam penelitian ini adalah belum adanya perbandingan penggunaan

algoritma KNN dan Naive Bayes untuk mengklasifikasikan persalinan.
1.3 Tujuan Penelitian

Hasil dari penelitian ini bertujuan untuk, mengetahui_metode yang lebih
akurat antara metode KNN dan Naive Bayes untuk melakukan Kklasifikasi data

persalinan di PKU Muhammadiyah Yogyakarta.
1.4 Batasan Masalah

Dalam penelitian ini terdapat beberapa batasan masalah yang dibahas agar
penyusunan dan pembahasan penelitian dapat dilakukan secara terarah dan

tercapai sesuai dengan yang diharapkan. Antara lain sebagai berikut:

1. Penelitian dilakukan di RS PKU Muhammadiyah Yogyakarta.



2. Sistem hanya menghasilkan klasifikasi metode persalinan spontan, vacuum,
caesar,dan curratage pada data pasien.

3. Sistem hanya dibangun dengan bahasa pemrograman python.
1.5 Manfaat Penelitian
Penelitian ini akan memberi manfaat bagi peneliti dan pembaca untuk :

1. Menambah pengetahuan dan penerapan mengenai data mining

2. Melakukan klasifikasi dari data persalinan dengan metode K-Nearest
Neighbor dan Naive Bayes.

3. Memberikan pengetahuan bagi mahasiswa yang belum mengajukan skripsi

sebagai saran bidang skripsi yang sesuai.

1.6 Keaslian Penelitian

Penelitian menggunakan data mining pernah dilakukan, namun penelitian
mengenai data mining pada data persalinan di PKU Muhammadiyah Y ogyakarta
dengan membandingkan metode K-Nearest Neighbor (KNN) dan Naive Bayes
menggunakan sbahasa: pemrograman Pythonybelum_ pernah ditemukan oleh

peneliti.
1.7 Sistematika Penulisan

Laporan penelitian tugas akhir ini disusun secara sistematis dibagi dalam
beberapa bab. Penyusunan laporan tugas akhir ini memiliki urutan yang diawali

dari BAB | dan diakhiri BAB V.

BAB | PENDAHULUAN



Bab pertama berisikan keterangan mengenai latar
belakang, rumusan masalah, batasan masalah, tujuan
penelitian, manfaat penelitian, keaslian penelitian, dan

sistematika penelitian.
BAB Il TINJAUAN PUSTAKA DAN LANDASAN TEORI

Bab ini berisikan pejelasan mengenai tinjauan
pustaka dan landasan teori dengan topik yang dibahas dalam
penelitian ini. Teori yang digunakan tersiri dari data mining,
klasifikasi, metode K-Nearest Neighbor, metode Naive

Bayes, dan Python.
BAB 111 METODE PENELITIAN

Bab ini berisikan penjelasan mengenai penjelasan
tahapan-tahapan yang harus dilakukan untuk mencapai

tujuan dan simpulan tugas akhir.
BABdV HASIL DANPEMBAHASAN

Bab ini membahas mengenai analisis dan hasil dari

penelitian yang telahdilakukan.
BAB V PENUTUP

Bab penutup merupakan bab terakhir yang
membahas mengenai kesimpulan dari hasil penelitian yang
telah dilakukan dan saran yang dapat digunakan untuk

mengembangkan penelitian-penelitian selanjutnya



BAB V

PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan disimpulkan bahwa dari
pengujian confusion matrix algoritma Naive Bayes lebih baik dalam
mengklasifikasikan persalinan dibandingkan K-Nearest Neighbor (KNN) pada
studi kasus persalinan di RS PKU Muhammadiyah Y ogyakarta tahun 2018 hingga
2019. Hal ini dikarenakan algoritma Naive Bayes memiliki nilai
acuracy,precision, dan recall yang lebih tinggi dari KNN dengan masing-masing
nilai acuracy, precision, dan recall adalah 90.6%, 88%, dan 91% pada
perbandingan data uji 20% dan data latih 80% dengan menggunakan algoritma

Linear Discriminant Analysis untuk preprocessing data.

5.2 Saran

Pada penelitian ini tentu masih banyak kekurangan, oleh karena itu penulis
memberikan saran yang bisa dijadikan perbaikan untuk pengembangan

penelitian selanjutnya. Saran-saran tersebut meliputi :

1. “Penelitian klasifikast persalinan sebaiknya lebih melibatkan lebih banyak
atribut dikarenakan masih banyak-faktor-faktor'penentu persalinan yang
belum digunakan sehingga nantinya akan menghasilkan klasifikasi yang

lebih akurat.

2. Penelitian selanjutnya dapat menggunakan metode klasifikasi dan
preprocessing yang lainnya atau mengkombinasikan beberapa metode

klasifikasi.
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