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ANALISIS PERBANDINGAN ALGORITMA APRIORI DAN FP-GROWTH
TERHADAP DATA TRANSAKSI PENJUALAN UNTUK MENGETAHUI
POLA PEMBELIAN KONSUMEN (STUDI KASUS TOKO MAGENTA

CELL)

Nelly Amalia
NIM.16650059

INTISARI

Magenta Cell merupakan toko dengan beragam produk aksesoris gadget yang
berada di kabupaten Indramayu. Lebih dari puluhan bahkan ratusan transaksi dari
penjualan produk setiap harinya . Namun, data tersebut hanya terus menerus
menumpuk tanpa dimanfaatkan. Padahal apabila dimanfaatkan data tersebut dapat
menjadi informasi yang berguna untuk menunjang proses bisnis pada toko tersebut
serta memaksimalkan keuntungan yang diperoleh.

Maka dari itu dengan teknik data mining, data transaksi di toko Magenta Cell
pada bulan Agustus, September, Oktober 2019 ini akan diolah untuk mencari pola
pembelian konsumen. Data tersebut terlebih dahulu dikelompokkan menjadi 12
kelompok yaitu Aksessoris, Perdana, Voucher, Headset, Flashdisk, Memori,
Tampered Glass, Case, Power Bank, Baterai, Charger, dan Kabel. Informasi yang
akan di dapatkan berasal dari hasil analisa perbandingan Algoritma Apriori dan
FP-Growth menggunakan tools Python dan Weka.

Penelitian ini mampu mengimplementasikan teknik data mining
menggunakan Algoritma Apriori dan FP-Growth dengan tools Python dan Weka.
Kemudian hasilnya dianalisis untuk mengetahui perbandingan dari tiap algoritma
nya, sehingga akan diketahui pola pembelian konsumen dari toko Magenta Cell
tersebut. Dari hasil analisis tersebut dapat diketahui bahwa algoritma apriori lebih
baik jika dilihat dari akurasi karena dapat mencapai nilai confidence 91 % pada rule
Voucher = > Perdana, sedangkan algoritma FP-growth lebih baik jika dilihat
berdasarkan waktu karena membutuhkan waktu yang lebih singkat. Terdapat 6 rule
pola pembelian yang dapat diketahui yaitu Tampered Glass => Case, Case =>
Headset, Kabel => Case, Aksessoris + Tampered Glass => Case, Voucher =>
Perdana, dan Tampered Glass + Headset => Case.

Kata kunci : Data Mining, Apriori, FP-Growth, Python, Weka.
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COMPARATIVE ANALYSIS OF APRIORI AND FP-GROWTH
ALGORITHM TOWARDS TRANSACTION SELLING DATA TO KNOW

THE PATTERN OF CONSUMER BUYING ( CASE STUDY OF MAGENTA
CELL STORE )

Nelly Amalia
NIM.16650059

ABSTRACT

Magenta Cell is a store with a variety of gadget products located at Indramayu
district. More than just tens or even hundreds transactions happens from the sale of
products everyday. However, that data is only continuously pilling up without being
utilized. Meanwhile, this data can be used for being a useful information to support
the business processes in the store that are also profitable.

Therefore, with data mining techniques, transaction data at Magenta Cell
stores in August, September, October 2019 will be processed to find consumer
purchasing patterns. The data was previously grouped into 12 groups namely
Accessories, SIM card, Vouchers, Headsets, Flashdisks, Memory, Tampered Glass,
Cases, Power Banks, Batteries, Chargers, and Cables. The information to be
obtained is obtained from the results of analyzing Apriori Algorithms and
FP-Growth using Python and Weka tools.

This research is able to implement data mining techniques using Apriori
Algorithms and FP-Growth with Python and Weka tools. Then, the result of the
research is analyzed to know the comparison from each algorithm, so that it will be
known the estimated patterns of consumer purchases from the Magenta Cell store.
From the result of the analysis, ut can be known that apriori algorithm is better if be
seen from accuracy because it can reach the value of confidence 91 % on rule
voucher => sim card, at the same time FP growth algorithm is better if be seen based
on shorter time. There are 6 purchase pattern rule that can be known, i.e. tampered
glass =>case, case =>headset, cables => case, accerssories + tampered glass =>case,
voucher =>sim card, and tampered glass + headset => case.

Keywords : Data Mining, Apriori, FP-Growth, Python, Weka.
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Bisnis adalah suatu kegiatan yang dilakukan oleh perorangan maupun

organisasi yang melibatkan aktivitas produksi, penjualan, pembelian, maupun

pertukaran barang atau jasa, dengan tujuan untuk mendapatkan keuntungan atau

laba. Banyaknya persaingan dalam dunia bisnis khususnya dalam industri

perdagangan, menuntut para pengembang untuk menemukan suatu strategi yang

dapat meningkatkan penjualan dan pemasaran produk yang dijual, salah satunya

adalah dengan pemanfaatan data penjualan produk aksesoris gadget.

Dengan adanya kegiatan penjualan setiap hari, data semakin lama akan

semakin bertambah banyak. Data tersebut tidak hanya berfungsi sebagai arsip bagi

toko, data tersebut dapat dimanfaatkan dan diolah menjadi informasi yang berguna

untuk menunjang proses bisnis pada toko tersebut serta memaksimalkan keuntungan

yang diperoleh seperti promosi produk, tata letak barang, dan stok barang. Oleh

sebab itu, mengetahui pola pembelian produk aksesoris gadget pada toko tersebut

dapat membantu pemilik toko untuk meminimalisir masalah kehabisan stok dan

memaksimalkan keuntungan melalui Market Basket Analysis sehingga dapat

mengetahui strategi untuk meningkatkan penjualan produk tersebut. Pemanfaatan

informasi dan pengetahuan yang terkandung di dalam banyaknya data disebut

dengan data mining.

Data Mining adalah proses yang menggunakan teknik statistik, matematika,

kecerdasan buatan, machine learning untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi

informasi yang bermanfaat dan pengetahuan yang terkait dari berbagai database

1
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besar (Aronson, Liang, & MacCarthy, 2005). Banyak metode yang digunakan dalam

data mining, yaitu estimation, prediction, classification, clustering, association. Hal

terpenting dalam teknik data mining adalah aturan untuk menemukan pola frekuensi

tinggi antar himpunan itemset yang disebut fungsi Association Rules (Aturan

Asosiasi). Terdapat beberapa algoritma yang termasuk dalam Aturan Asosiasi

adalah seperti Apriori, FP-Growth, Generalized Sequential Pattern, Hash Based

Technique, Association and Corelation.

Pada penelitian ini menggunakan metode association rule dengan

menggunakan algoritma Apriori dan FP Growth. Kedua algoritma tersebut

digunakan untuk mengetahui korelasi antara barang yang diminati oleh konsumen

yang tersimpan dalam database. Perbedannya terletak pada penentuan frequent

itemset, pada algoritma apriori menggunakan generate candidat sedangkan algoritma

fp-growth menggunakan fp-tree.

Algoritma Apriori menurut penulis adalah salah satu algoritma data mining

dalam metode asosiasi yang digunakan untuk pencarian frequent itemsets melalui

generate candidate. Sedangkan, Algoritma FP (Frequent Pattern) Growth adalah

salah satu algoritma data mining dalam metode asosiasi yang diturunkan dari

algoritma apriori digunakan untuk pencarian frequent itemsets tetapi melalui

FP-Tree.

Dalam penelitian ini penulis akan mengimplementasikan dan menganalisis

perbandingan algoritma Apriori dan FP- Growth dari data transaksi penjualan di

Magenta Cell. Magenta Cell merupakan toko dengan beragam produk aksesoris

gadget yang berada di kabupaten Indramayu. Berdiri pada tanggal 8 November 2017

dan sampai saat ini sudah memiliki 10 cabang yang tersebar di 9 kecamatan yang

berada di wilayah kabupaten Indramayu dan Cirebon. Produk yang dijual berbagai

macam produk aksesoris gadget seperti pulsa, paket data, dan perdana. Data
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transaksi paling banyak diantara semua cabang yaitu pada cabang pertama yang

beralamat di di Jl. Raya Karangampel Barat 09, Karangampel, Indramayu karena

data yang tersedia sudah memenuhi untuk dilakukan penelitian sedangkan cabang

lainnya belum dikarenakan administrasi yang kurang maksimal. Oleh sebab itu,

penulis memilih Magenta Cell cabang pertama untuk pengolahan datanya.

Pembagian kategori barang dibagi menjadi 12 kategori yaitu aksesoris, perdana,

voucher, headset, flashdisk, memori, tampered glass, case, powerbank, baterai,

charger, dan kabel.

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang tersebut, maka rumusan masalah dalam

penelitian ini yaitu bagaimana aturan asosiasi berdasarkan data transaksi penjualan

toko Magenta Cell dengan mengimplemetansikan algoritma Apriori dan FP-Growth

sehingga menghasilkan pola pembelian konsumen yang bermanfaat bagi pemilik

toko, serta menganalisis perbandingan antara hasil dari algorima Apriori dan

FP-Growth.

1.3 Batasan Masalah

Adapun batasan masalah pada penelitian ini adalah:

1. Objek yang menjadi sasaran penelitian adalah Magenta Cell yang beralamatkan

di Jl. Raya Karangampel Barat 09, Karangampel, Indramayu.

2. Data yang dianalisa merupakan Data transaksi penjualan dari bulan Agustus,

September, Oktober 2019.

3. Metode data mining yang digunakan yaitu metode asosiasi (Market Basket

Analysis) dan Algoritma yang digunakan yaitu Apriori dan FP-Growth.
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4. Analisis dilihat dengan perbandingan waktu untuk menemukan frequent itemset

5. Aplikasi yang digunakan dalam pemrosesan data yaitu aplikasi Weka dan

Python.

6. Rule yang akan diambil harus terdapat pada aplikasi Weka dan Python.

1.4 Tujuan Penelitian

Sesuai dengan rumusan masalah diatas, maka tujuan peneliatian ini adalah:

1. Mengimplementasikan Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth untuk

mengetahui pola pembelian konsumen di Magenta Cell.

2. Melakukan analisis perbandingan antara hasil algoritma apriori dan fp-growth

1.5 Manfaat Penelitian

Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan, maka dengan hadirnya

penelitian ini diharapkan:

1. Menerapkan Metode Association Rule menggunakan Algoritma Apriori dan

FP-Growth untuk mengetahui pola pembelian konsumen di Magenta Cell,

sehingga menjadi pengetahuan atau informasi yang bermanfaat bagi pemilik

toko.

2. Mengetahui analisis perbandingan dari hasil algortima Apriori dan FP-Growth.

1.6 Keaslian Penelitian

Penelitian tentang implementasi data mining dalam menganalisis data

transaksi penjualan dengan menggunakan algoritma apriori telah dilakukan

sebelumnya. Namun penelitian mengenai implementasi data mining dengan

melakukan analisis perbandingan algoritma Apriori dan FP-Growth untuk
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mengetahui pola pembelian konsumen menggunakan data transaksi pada objek toko

Magenta Cell sama sekali belum pernah dilakukan sebelumnya.

1.7 Sistematika Penulisan

1. BAB I PENDAHULUAN Bab ini menjelaskan tentang latar belakang,

rumusan masalah, tujuan penelitian, batasan masalah, manfaat penelitian,

keaslian penelitian, dan sistematika penulisan.

2. BAB II TINJAUAN PUSTAKA DAN LANDASAN TEORI Bab ini berisikan

tinjaun pustaka dari penelitian-penelitian sebelumnya dan teori-teori penunjang

penelitian.

3. BAB III METODE PENELITIAN Bab ini berisi tentang uraian alur penelitian.

Pada bab ini dijelaskan dengan detail langkah-langkah yang harus dilalui untuk

mencapai tujuan penelitian dan mendapatkan simpulan akhir penelitian.

4. BAB IV HASIL DAN PEMBAHASAN Bab ini memuat penjabaran hasil

analisis penelitian dan pembahasan yang sifatnya terpadu dan tidak dipecah

menjadi sub bab tersendiri.

5. BAB V PENUTUP Bab ini berisikan kesimpulan dari penelitan yang dilakukan

dan saran untuk penelitian selanjutnya.



BAB V

PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Dari penelitian yang dilakukan, ada beberapa kesimpulan yang didapatkan

yaitu :

1. Mampu Mengimplementasikan Algoritma Apriori dan Algoritma FP-Growth

untuk mengetahui pola pembelian konsumen di MagentaCell, sehingga menjadi

pengetahuan yang bermanfaat bagi pemilik toko.

2. Berhasil mengetahui analisis perbandingan dari hasil algoritma Apriori dan FP-

Growth.

3. Algoritma Apriori lebih unggul jika dilihat dari akurasinya karena bisa

mencapai nilai confidence 91 %.

4. Algoritma FP-Growth memiliki waktu lebih singkat dibanding Apriori.

5. Apriori Python, FP-Growth Python, Apriori Weka mampu mengolah 5000 data,

sedangkan FP-Growth Weka hanya mampu 500 data.

6. Aplikasi Weka memiliki keunggulan dibandingkan Python dalam hal

pemakaian atau proses data. Aplikasi Weka sudah menggunakan interface

sehingga mempermudah pengguna dalam melakukan olah data dan lebih

efisien, sedangkan aplikasi Python harus menuliskan kode untuk proses

pengolahan data. Aplikasi Weka juga dapat menghasilkan rule lebih banyak

dibanding Python.

7. Dalam Penyajian hasil pengolahan data Aplikasi Python lebih ungul

dikarenakan output nya lebih detail. Aplikasi Weka menampilkan hasil

92
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aturan-aturan asosiasi dengan langsung menggabungkan k-itemset dalam

setiap aturannya dan tidak disertai nilai support pada setiap baris aturan

asosiasinya, sedangkan aplikasi Python menampilkan k-itemset dan rule nya

yang hanya 2-itemset serta menampilkan nilai support dari setiap aturan

asosiasi yang dihasilkan. Misal untuk Weka aturan asosiasinya Acc→ Vocher

→ Memori → Baterai → Flashdisk dengan nilai confidence 0.91, dan untuk

Python aturan asoasiasinya Perdana → Voucher dengan nilai support

0.31636726546906185 dan nilai confidence 0.9156556903523974 dari itemset

“Perdana, Voucher, Case”.

8. Dari output kedua kedua algoritma, yaitu Apriori dan FP-Growth didapatkan

aturan asosiasi sebagai berikut :

a. Jika pembeli membeli Tampered Glass maka membeli Case

b. Jika pembeli membeli Case maka membeli Headset

c. Jika pembeli membeli Kabel maka membeli Case

d. Jika pembeli membeli Aksessoris dan Tampered Glass maka membeli

Case

e. Jika pembeli membeli Voucher maka membeli Perdana

f. Jika pembeli membeli Tampered Glass dan Headset maka membeli Case

5.2 Saran

Pada penelitian ini, tidak lepas dari kekurangan dan kesalahan. Oleh karena

itu, penulis menyarankan beberapa hal guna kelanjutan penelitian ini ke depannya,

diantaranya adalah sebagai berikut:

1. Bahasa pemrograman yang digunakan untuk penelitian selanjutnya sebaiknya

menggunakan bahasa pemrograman yang berbeda agar memperkaya metode
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dan pengetahuan serta terdapat keberagaman ilmu sebuah penelitian.

2. Menggunakan perbandingan algoritma selain perbandingan Apriori dan

FP-Growth yang memiliki tujuan sama, contohnya menemukan Frequent

Itemset

3. Menggunakan variasi algoritma Apriori seperti Apriori Partition, DHP,

Sampling, DIC

4. Menggunakan variasi algoritma FP-Growth seperti FP-Growth Based

Clustering, FP-Growth Based Classification

5. Menggunakan tools selain Python dan Weka, contohnya Rapidminer, Tanagra,

dll.
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