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KOMPARASI ALGORITMA NAIVE BAYES DAN K-NEAREST
NEIGHBORS UNTUK KLASIFIKASI JUDUL BERITA

Najmunda Zia Akmal
18106050051

INTISARI
Keberadaan berita yang ada sejak dulu membuat jumlah berita yang

dihasilkan sampai saat ini berjumlah sangat besar dan akan terus bertambah.
Selain itu, tema berita juga sangat beragam, dimana hampir seluruh hal dapat
dibahas di dalam berita. Sangat beragamnya tema membuat perusahaan pembuat
berita harus mengelompokkan berita-berita tersebut, yang mana saat ini masih
dilakukan secara manual. Penerapan algoritma pembelajaran mesin dapat menjadi
solusi untuk mengelompokkan judul berita secara otomatis.

Pada penelitian ini, dibandingkan nilai akurasi, precision, recall, f1, AUC,
dan waktu yang dibutuhkan dalam melatih dan melakukan prediksi oleh algoritma
Naive Bayes dan KNN dalam kasus klasifikasi data berupa judul berita yang
terdiri dari 4 kategori berita.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma Naive Bayes bekerja lebih
baik dibandingkan KNN dengan nilai akurasi, f1, AUC, dan waktu latih dan
prediksi berurut 0,840; 0,840; 0,964; 0,090 sekon berbanding 0,796; 0,797; 0,944;
0.944 sekon untuk data dengan satu kata sebagai token; 0,851; 0,851; 0,968;
0.107 sekon berbanding 0,801; 0,802; 0,945; 0,927 sekon untuk data dengan 1
dan 2 kata sebagai token; dan 0,853; 0,853; 0,968; 0,115 sekon berbanding 0,795;
0,796; 0,944; 1,095 sekon untuk data dengan 1, 2, dan 3 kata sebagai token.

Kata kunci: klasifikasi, Naive Bayes, KNN, berita
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COMPARISON OF NAIVE BAYES AND K-NEAREST NEIGHBORS
ALGORITHM FOR NEWS TITLES CLASSIFICATION

Najmunda Zia Akmal
18106050051

ABSTRACT
The existence of news that has existed for a long time makes the amount of

produced news very large and will continue to grow. In addition, news themes are
also very diverse, where almost everything can be discussed in the news. The
variety of themes makes news-making companies have to group the news, which
is still done manually. The application of machine learning algorithms can be a
solution to group news automatically.

This study aims to compare the value of accuracy, precision, recall, f1,
AUC, and Train-Prediction Time of the Naive Bayes and KNN algorithms in the
classification of news titles that consist of 4 news categories.
` The results showed that the Naive Bayes algorithm worked better than KNN
with accuracy value, f1, AUC, and Train-Prediction Time are 0.840, 0.840, 0.964,
0.090 second versus 0.796, 0.797, 0.944, 0.944 second for data with one word as
token; 0.851, 0.851, 0.968, 0.107 second versus 0.801, 0.802, 0.945, 0.927 second
for data with 1 and 2 words as tokens; and 0.853, 0.853, 0.968, 0.115 second
versus 0.795, 0.796, 0.944, 1.095 second for data with 1, 2, and 3 words as
tokens.

Keywords: Classification, Naive Bayes, KNN, News
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BAB I

PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Dari zaman dahulu hingga saat ini, berita senantiasa menjadi salah satu

sumber fakta untuk semua orang. Cara berita disampaikan juga berkembang

mengikuti zaman, yaitu dimulai dari mulut ke mulut, dicetak pada kertas, hingga

saat ini dapat mudah ditemukan di telepon pintar. Keberadaan berita yang ada

sejak dulu membuat jumlah berita yang dihasilkan sampai saat ini berjumlah

sangat besar dan akan terus bertambah. Selain itu, tema berita juga sangat

beragam, dimana hampir seluruh hal dapat dibahas di dalam berita. Sangat

beragamnya tema membuat perusahaan pembuat berita harus mengelompokkan

berita-berita tersebut, yang mana saat ini masih dilakukan secara manual.

Mengingat berita yang baru ditulis dan sudah lama ditulis berjumlah sangat

besar, serta beragamnya tema berita, otomatisasi pengelompokan tema-tema

berita dengan metode-metode pembelajaran mesin dapat menjadi solusi. Dengan

pemilihan algoritma yang tepat, akurasi pengelompokan berita secara otomatis

dapat meningkatkan akurasi pengelompokan secara manual.

Pada penelitian ini, penulis mencoba untuk membandingkan algoritma

klasifikasi Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor (KNN) untuk melakukan

klasifikasi berita menggunakan judul berita yang merupakan data teks. Kedua

algoritma dipilih karena keduanya merupakan algoritma yang umum digunakan,

dan memiliki tahapan kerja yang sederhana sehingga membutuhkan sumber daya
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yang kecil. Selain itu, keduanya dipilih untuk mewakili 2 jenis learning, dimana

Naive Bayes mewakili probability-based learning dan KNN mewakili

similarity-based learning (Ansari dkk, 2018).

Selain membandingkan kedua algoritma, pada penelitian ini juga dilakukan

pembobotan dengan perhitungan Term Frequency - Inverse Document (TF-IDF)

dan tokenisasi dengan perbedaan jumlah kata sebagai satu token (1 kata; 1 dan 2

kata; dan 1, 2, 3 kata).

1.2. Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang di atas, maka rumusan masalah yang ada pada

penelitian ini adalah:

a. Bagaimana cara menerapkan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest

Neighbor untuk klasifikasi judul berita?

b. Bagaimana perbandingan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest

Neighbor dalam klasifikasi judul berita?

1.3. Tujuan Penelitian

Tujuan penelitian ini adalah:

a. Mengetahui cara menerapkan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest

Neighbor untuk klasifikasi judul berita.

b. Mengetahui perbandingan algoritma Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor

dalam klasifikasi judul berita.
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1.4. Batasan Masalah

Agar penelitian ini lebih fokus, maka perlu adanya batasan masalah

penelitian. Adapun batasan masalah penelitian ini adalah:

a. Judul berita yang diklasifikasi merupakan judul berita berbahasa Inggris.

b. Judul berita yang diklasifikasi merupakan berita dengan kategori business,

sports, politics dan entertainment.

c. Judul berita yang diklasifikasi berasal dari situs

https://www.huffingtonpost.com, dan dimuat pada rentang tahun

2012-2018.

d. Bahasa Pemrograman yang digunakan adalah Python.

1.5. Manfaat Penelitian

Hasil penelitian ini diharapkan memiliki manfaat penelitian sebagai berikut:

a. Sebagai referensi untuk menyelesaikan masalah yang sejenis.

b. Menambah pengetahuan penulis dan pembaca dalam pemahaman

algoritma Naive Bayes dan KNN, serta algoritma pembelajaran mesin

secara umum.

1.6. Kebaruan Penelitian

Penelitian tentang klasifikasi (implementasi/komparasi) menggunakan

Naive Bayes dan KNN untuk data dengan jenis text sudah banyak dilakukan.

Namun, Penelitian yang membandingkan kedua metode dengan menggunakan

data berupa hanya judul berita saja belum pernah dilakukan sebelumnya. Selain

https://www.huffingtonpost.com
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itu, penelitian ini juga menyertakan interface sederhana terkait pelabelan judul

berita.



BAB V

PENUTUP

1. Dalam kasus klasifikasi 4 kategori (Sports, Business, Politics, dan

Entertainment) judul berita menggunakan dataset “News Category

Dataset” dengan data latih sebesar 70% (12600 judul berita dengan 3150

tiap kategori) dari dataset dan data uji sebesar 30% (5400 judul berita

dengan 1350 tiap kategori) dan diukur dengan metrik akurasi, recall,

precision, F1, dan AUC, serta mengukur waktu yang dibutuhkan untuk

melatih model dan melakukan prediksi, algoritma Naive Bayes

menghasilkan metrik lebih baik (untuk 3 macam data dengan jumlah kata

berbeda setiap satu token) daripada algoritma K-Nearest Neighbor.

2. Berdasarkan nilai akurasi terhadap data uji untuk Naive Bayes (0.840,

0.851, 0.853) menandakan bahwa algoritma Naive Bayes sudah baik

untuk otomasi pemberian label kategori sebuah judul berita. Sementara itu

berdasarkan nilai AUC, kedua algoritma mencapai nilai di atas 0.95.

Sehingga berdasarkan nilai yang didapat dari metrik AUC, menunjukkan

bahwa kedua algoritma memiliki performa yang baik untuk otomasi

pemberian label kategori sebuah judul berita.

3. Menggunakan 1 dan 2 kata setiap satu token dapat meningkatkan akurasi,

F1, dan nilai AUC Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor. Namun,

39

      5.1. Kesimpulan

Setelah melakukan rangkaian proses penelitian, dapat disimpulkan bahwa:
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penggunaan 1, 2, dan 3 kata setiap satu token hanya meningkatkan

akurasi, F1, dan nilai AUC Naive Bayes saja.

Dalam melakukan penelitian selanjutnya, peneliti menyarankan bahwa:

1. Penerapan dan penggunaan dataset untuk masalah multilabel, mengingat

dalam sebuah judul berita bisa saja memuat lebih dari satu tema.

2. Penggunaan nilai k dan metode perhitungan jarak yang berbeda dalam

implementasi algoritma K-Nearest Neighbour karena penelitian ini hanya

menyertakan opsi nilai k yaitu 3, 5, 7, 9, 11, 13, 15, dan opsi metode

perhitungan jarak yaitu euclidean, manhattan, cosine.

3. Pencarian rentang waktu antar update model, mengingat judul berita baru

berisi kata-kata baru.

4. Perbandingan algoritma klasifikasi lain selain KNN dan Naive Bayes.

5. Penggunaan lebih dari satu dataset untuk mendapatkan hasil perbandingan

yang lebih valid.

      5.2. Saran
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