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PENERAPAN LONG SHORT-TERM MEMORY PADA DATA TIME
SERIES UNTUK PREDIKSI HARGA SAHAM PT. INDOFOOD CBP
SUKSES MAKMUR TBK (ICBP)

Irfan Chairurrachman
18106050016

INTISARI

Dalam dunia trading, prediksi saham memainkan peran penting dalam
mengembangkan strategi trading yang efektif untuk mencapai keuntungan yang
maksimum. Belakangan ini, deep learning, khususnya long short-term memory
(LSTM) telah dirancang untuk bekerja dengan prediksi urutan. Keunggulan
LSTM terletak pada kemampuan menangani masalah exploding/vanishing
gradient. Dalam penelitian ini, tiga jenis LSTM yang digunakan bernama vanilla
LSTM, CNN-LSTM, bidirectional LSTM dibandingkan untuk memprediksi suatu
saham, lebih tepatnya harga saham ICBP (PT. Indofood CBP Sukses Makmur).
Hasil penelitian menunjukkan CNN-LSTM adalah jenis LSTM terbaik dengan
nilai MAE dan R? berurutan sebesar 74.1365 dan 96,6%.

Kata kunci: LSTM, vanilla, CNN-LSTM, bidirectional-LSTM, ICBP, saham
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LONG SHORT-TERM MEMORY IMPLEMENTATION ON TIME
SERIES DATA FOR PT. INDOFOOD CBP SUKSES MAKMUR TBK
(ICBP) STOCK PREDICTION

Irfan Chairurrachman
18106050016

ABSTRACT

In trading, stock prediction plays an important role in developing an
effective trading strategy to achieve a maximum return. Recently, deep learning,
specifically Long Short-Term Memory (LSTM) has been designed to work with
sequence prediction. The advantage of LSTM lies in the ability to handle the
exploding / vanishing gradient problem. In this research, three types of LSTM
namely vanilla LSTM, CNN-LSTM, and bidirectional LSTM were compared to
predict a stock, more specifically ICBP stock prices (PT. Indofood CBP Sukses
Makmur). The results showed that CNN-LSTM was the best type of LSTM with
MAE and R? values were 74,1365 and 96,6% respectively.

Keywords: LSTM, vanilla, CNN-LSTM, bidirectional-LSTM, ICBP, stock
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BAB |
PENDAHULUAN

Latar Belakang

Saham adalah surat berharga yang menjadi bukti seseorang atau
badan memiliki bagian modal terhadap suatu perusahaan. Saham
dikeluarkan oleh sebuah perusahaan yang berbentuk Perseroan Terbatas
(PT) atau yang biasa disebut emiten. Penerbitan saham merupakan salah
satu cara agar perusahaan mendapatkan modal atau dana segar untuk
pengembangan bisnis secara jangka panjang. Saham sendiri dapat
diperjualbelikan melalui Bursa Efek dengan harga yang berubah-ubah

sesuai kondisi perusahaan dan kondisi ekonomi.

PT Indofood CBP (Consumer Branded Product) Sukses Makmur
Tbk (ICBP) atau lebih dikenal dengan Indofood CBP merupakan produsen
berbagai jenis makanan dan minuman yang bermarkas di Jakarta,
Indonesia. Perusahaan ini didirikan pada 2 September 2009 dan
dimaksudkan sebagai anak usaha PT Indofood Sukses Makmur (INDF)
Tbhk yang memegang industri makanan dan minuman. Dinamakan CBP
karena memang produknya merupakan barang langsung jadi yang akan
langsung dijual ke konsumen. Pada 7 Oktober 2010, perusahaan ini resmi
mencatatkan sahamnya di Bursa Efek Indonesia dengan harga IPO sebesar
Rp5.395,00/saham. Dalam pencatatan ini, ICBP melepaskan 20%

sahamnya ke publik, dan mendapatkan dana sebesar Rp 6 triliun.

Peramalan  (forecasting) adalah seni dan ilmu untuk
memperkirakan kejadian di masa depan. Hal ini dapat dilakukan dengan
melibatkan data historis dan memproyeksikannya ke masa mendatang.
Dengan cara membentuk model matematis untuk mencapai akurasi
proyeksi yang ideal. Peramalan harga saham di masa depan sangat

dibutuhkan oleh investor demi meraih keuntungan sebanyak mungkin dan
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meminimalkan kerugian. Proses peramalan harus mengupayakan
keakuratan hasil peramalan, meskipun akan ada ketidakpastian dari
perusahaan saham tertentu. Maka dibutuhkan pemodelan terbaik untuk

prediksi harga saham.

Dalam memprediksi harga saham, mayoritas investor menggunakan
analisis teknikal, yaitu prediksi saham berdasarkan data historis harga
saham. Salah satu metode yang digunakan adalah ARIMA (Auto
Regressive Integrated Moving Average), ARIMA dapat memprediksi
saham dengan keakuratan prediksi sebesar 83% (Fatra, 2021).

Dalam meningkatkan akurasi prediksi harga saham, salah satu
metode prediksi yang dapat digunakan vyaitu melakukan prediksi
menggunakan deep learning khususnya menggunakan Long Short-Term
Memory dalam memprediksi harga saham ICBP. Semakin tinggi

keakuratan prediksi saham maka semakin menguntungkan bagi investor.
Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang telah diuraikan, rumusan masalah
yang akan diselesaikan dalam penelitian ini yaitu bagaimana menentukan
struktur jaringan syaraf tiruan terbaik dan presentasi pembagian data latih
daata uji dengan menerapkan berbagai jenis LSTM untuk peramalan harga
saham PT. Indofood CBP Sukses Makmur Tbhk (ICBP).

Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini yaitu sebagai berikut.

Melakukan analisis teknikal dengan menerapkan LSTM pada jaringan

syaraf tiruan untuk prediksi harga saham ICBP.
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2. Mencari struktur yang dan jenis LSTM terbaik untuk prediksi harga
saham ICBP dengan menerapkan tiga jenis LSTM: vanilla LSTM, CNN-
LSTM, bidirectional LSTM.

3. Mencari hyperparameter terbaik menggunakan hyperparameter tuning
yang diterapkan pada struktur jaringan syaraf tiruan dengan metode LSTM
untuk prediksi saham ICBP.

4. Mencari kombinasi pembagian data latih dan data uji terbaik dalam
pembangunan model LSTM untuk prediksi saham ICBP.

Batasan Masalah
Pada penelitian ini didefinisikan beberapa batasan sebagai berikut:

1. Data yang dipakai sebagai masukan yaitu data harga saham dari
emiten PT. Indofood CBP Sukses Makmur Thk (ICBP).

2. Jenis LSTM yang digunakan adalah vanilla LSTM, CNN-LSTM, dan
bidirectional LSTM.

3. Hyperparameter yang digunakan untuk hyperparamater tuning antara

lain:

a. Neuron hidden: 32 hingga 512 dengan kelipatan 32.
b. learning rate: 0,01, 0,001, 0,0001

&

Jumlah epoch untuk hyperparameter tuning dan pelatihan adalah 50

epoch.
5. Kombinasi pembagian data latih dan data uji antara lain:

a. 80% data latih dan 20% data uji
b. 70% data latih dan 30% data uji
c. 60% data latih dan 40% data uji
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1.6

Manfaat Penelitian

Penelitian ini diharapkan dapat membantu para investor untuk
menjadi referensi dalam analisis teknikal dalam mengambil keputusan
pembelian atau penjualan saham ICBP. Penelitian ini juga diharapkan
dapat membantu pembaca dan peneliti mengetahui performa metode
LSTM dalam prediksi saham ICBP.

Keaslian Penelitian

Keaslian penelitian ini diperlukan sebagai bukti agar tidak
plagiarisme berdasarkan beberapa penelitian terdahulu yang mempunyai
karakteristik yang sama dalam hal metode, namun berbeda secara objek

penelitian.
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BAB V
PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil dari penelitian ini, dapat disimpulkan
beberapa hal sebagai berikut:

1. Nilai MSE dan MAE yang dihasilkan untuk semua jenis model
LSTM baik vanilla, CNN-LSTM dan bidirectional LSTM terhadap
data uji yakni untuk MSE dengan rentang dari 16195,3374 hingga
13338,0652 dan untuk MAE dengan rentang dari 79,3791 hingga
74,1365. Baik untuk nilai MSE dan MAE yang dihasilkan tergolong
baik dalam kemampuan untuk memprediksi karena nilai yang
tergolong kecil. Dibuktikan juga juga dengan nilai R? yang
mempunyai rentang dari 95,9% hingga 96,6%. Nilai R? tersebut
mendekati 100% yang berarti model sangat bagus dalam
memprediksi harga saham.

2. Jenis LSTM terbaik terhadap data uji dalam memprediksi saham
adalah CNN-LSTM perolehan nilai MAE sebesar 74,1365 dan R®
sebesar 96,6% yang menunjukkan akurasi yang sangat tinggi.

3. Struktur jaringan terbaik yang diraih dalam penelitian ini untuk
CNN-LSTM vyaitu jumlah node untuk layer CNN adalah 256, layer
LSTM adalah 256 dan learning rate adalah 0,001 dengan jumlah
epoch 50.

4. Pembagian data terbaik untuk data latih dan data uji adalah 70%

untuk data latih dan 30% untuk data uji.
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5.2 Saran

Berdasarkan hasil penelitian, model LSTM yang diterapkan masih
terbilang sederhana karena feature yang digunakan berasal hanya dari data
penutupan harga saham ICBP. Oleh karena itu penulis menyarankan untuk
penelitian berikutnya yang dapat dilakukan  adalah meningkatkan
kompleksitas model LSTM serta penggunaan feature untuk meningkatkan

akurasi model prediksi harga saham ICBP.
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