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ABSTRAK 

 

Ketidakseimbangan jumlah data pada setiap kelas serta memiliki dimensi atribut 

tinggi pada datasets, seringkali menjadi masalah dalam proses klasifikasi yang 

dapat mempengaruhi kinerja algoritma dalam proses komputasi, karena terdapat 

jumlah data pada setiap kelas yang tidak seimbang dan atribut yang tidak relevan 

harus diproses, sehingga perlunya dilakukan teknik mengatasi ketidakseimbangan 

kelas untuk menyeimbangkan jumlah data pada setiap kelas dan seleksi fitur untuk 

mengurangi kompleksitas data dan fitur-fitur yang tidak relevan. Oleh karena itu, 

penelitian ini menggunakan teknik Random Oversampling (ROs) untuk mengatasi 

ketidakseimbangan kelas, serta dua metode seleksi fitur dengan algoritma 

Information Gain dan Forward Selection yang dikomparasikan untuk menentukan 

metode seleksi fitur yang lebih unggul, lebih efektif, dan lebih cocok digunakan. 

Hasil dari seleksi fitur digunakan untuk melakukan klasifikasi kelulusan mahasiswa 

dengan membangun model klasifikasi menggunakan algoritma Naïve Bayes. Hasil 

penelitian menunjukkan peningkatan rata-rata akurasi dari metode Naïve Bayes 

dengan tanpa prapemrosesan ROs dan seleksi fitur, penggunaan ROs, penggunaan 

Information Gain dengan 3 fitur terpilih serta Forward Selection dengan 2 fitur 

terpilih secara berurutan adalah 81.83%; 83.84%; 86.03% dan 86.42%, sehingga 

terjadi peningkatan akurasi sebesar 4.2% dari tanpa prapemrosesan ke Information 

Gain dan 4.59% dari tanpa prapemrosesan ke Forward Selection. Oleh karena itu, 

metode seleksi fitur terbaik adalah Forward Selection dengan 2 fitur terpilih (Ip 

Semester 8 dan IPK), penggunaan ROs dan kedua seleksi fitur terbukti 

meningkatkan kinerja metode Naïve Bayes. 

 

Kata Kunci: Forward Selection, Information Gain, Kelulusan Mahasiswa, Naïve 

Bayes, ROs
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ABSTRACT 

 

The imbalance in the amount of data in each class and having high attribute 

dimensions in datasets, is often a problem in the classification process that can 

affect the algorithm's performance in the computational process, because there is 

an unbalanced amount of data in each class and irrelevant attributes must be 

processed, so it is necessary to do this. class imbalance techniques to balance the 

amount of data in each class and feature selection to reduce data complexity and 

irrelevant features. Therefore, this study uses the Random Oversampling (ROs) 

technique to overcome class imbalances, as well as two feature selection methods 

with Information Gain and Forward Selection algorithms which are compared to 

determine which feature selection method is superior, more effective, and more 

suitable. used. The results of feature selection are used to classify student 

graduation by building a classification model using the Naïve Bayes algorithm. The 

results showed an increase in the average accuracy of the Naïve Bayes method with 

no ROs preprocessing and feature selection, the use of ROs, the use of Information 

Gain with 3 selected features and Forward Selection with 2 selected features 

sequentially was 81.83%; 83.84%; 86.03% and 86.42%, so that there is an increase 

in accuracy of 4.2% from no pre-processing to Information Gain and 4.59% from 

no pre-processing to Forward Selection. Therefore, the best feature selection 

method is Forward Selection with 2 selected features (Ip Semester 8 and GPA), the 

use of ROs and both feature selections are proven to improve the performance of 

the Naïve Bayes method. 

 

Keywords : Forward Selection, Information Gain, Student Graduation, Naïve 

Bayes, ROs
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MOTTO 

 

“Sesungguhnya Allah tidak akan mengubah keadaan suatu kaum, sebelum mereka 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

A. Latar Belakang 

Kelulusan mahasiswa merupakan faktor keberhasilan yang menjadi salah 

satu penilaian akreditasi pada perguruan tinggi. Apabila mahasiswa lulus tepat 

waktu dalam menyelesaikan studinya, maka dapat mendukung penilaian akreditasi 

tersebut (ACCJC/WASC, 2012). Salah satu kriteria keberhasilan mahasiswa dalam 

memperoleh gelar sarjana pada perguruan tinggi adalah lulus tepat waktu, sehingga 

mahasiswa dapat lulus tepat waktu apabila telah menyelesaikan studinya selama 

kurang dari atau sama dengan empat tahun. Namun dalam pelaksanaannya 

mahasiswa tidak selalu dapat menyelesaikan pendidikan sarjana selama kurang dari 

atau sama dengan empat tahun (Nuffic, 2017). 

Berdasarkan datasets yang diperoleh pada perguruan tinggi, mahasiswa tidak 

selalu dapat menyelesaikan pendidikan sarjana secara tepat waktu, sehingga 

diperlukan peran perguruan tinggi untuk mengantisipasi hal tersebut. Otoritas 

pendidikan, administrasi akademik, dan orang tua prihatin dengan penurunan 

tingkat kelulusan mahasiswa di lembaga pendidikan tinggi. Pihak perguruan tinggi 

mencoba untuk meningkatkan kelulusan mahasiswa. Kemampuan klasifikasi untuk 

mengantisipasi kelulusan mahasiswa secara akurat sangat penting karena 

memungkinkan lembaga pendidikan untuk menetapkan program strategis untuk 

membantu dan meningkatkan kinerja mahasiswa menuju kelulusan tepat waktu 

(Bassi et al., 2019). Oleh karena itu, perlunya peningkatan kualitas akademik oleh 

institusi dan mengoptimalkan sumber daya agar dapat membantu mahasiswa 

menyelesaikan studi mereka secara tepat waktu (Lei & Li, 2015). Oleh karena itu, 

diperlukan sebuah model untuk mengklasifikasi kelulusan mahasiswa yang 

merupakan langkah terpenting untuk mengetahui kualitas mahasiswa (Bassi et al., 

2019). Ketersediaan data latih dan uji untuk setiap kelas merupakan salah satu 

kriteria yang menentukan keberhasilan suatu model. Ada beberapa isu yang 

seringkali ditemukan dalam komputasi, yaitu: jumlah data antar kelas yang tidak 
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seimbang dan data dengan dimensi atribut tinggi. 

Masalah ketidakseimbangan kelas dapat terjadi ketika instance dari satu kelas 

melebihi jumlah instance (kelas mayoritas) dari kelas lain (kelas minoritas), 

sehingga menyebabkan kesalahan klasifikasi pada kelas minoritas yang berdampak 

bias pada hasil klasifikasi kelas mayoritas. Secara umum, ada tiga teknik 

resampling yaitu random undersampling, random oversampling dan hybrid 

methods (Q. Wang et al., 2017). Untuk mengatasi masalah ketidakseimbangan pada 

kelas minoritas dapat menggunakan teknik random oversampling dengan 

mereplikasi instance pada kelas minoritas secara acak (Naganjaneyulu & Kuppa, 

2013). 

Pada umumnya algoritma klasifikasi menggunakan semua fitur pada data 

untuk membangun sebuah model, namun tidak semua fitur tersebut relevan untuk 

proses klasifikasi. Jika hal tersebut terdapat pada data yang memiliki ukuran dan 

dimensi yang sangat besar, maka dapat membuat kinerja algoritma menjadi tidak 

efektif akibat banyak fitur yang tidak relevan harus diproses. Salah satu solusi yang 

dapat mengatasi masalah tersebut adalah dengan menggunakan seleksi fitur. Seleksi 

fitur merupakan salah satu tahap dalam preprocessing pada klasifikasi yang 

dilakukan dengan cara memilih atribut yang relevan terhadap data yang 

mempengaruhi hasil klasifikasi. Seleksi fitur juga digunakan untuk meningkatkan 

efektifitas dan efisiensi kinerja dari algoritma klasifikasi, serta dapat mengurangi 

dimensi data dan fitur yang tidak relevan (Vanaja & Ramesh Kumar, 2014). Tujuan 

dari seleksi fitur adalah untuk mengurangi tingkat kompleksitas dari sebuah 

algoritma klasifikasi, meningkatkan akurasi dari algoritma klasifikasi, dan dapat 

mengetahui atribut yang mempengaruhi kinerja algoritma (C.Deisy et al., 2007). 

Secara umum, dasar ide algoritma feature selection yaitu mencari semua 

kemungkinan kombinasi dari atribut dalam data untuk menemukan subset dari 

feature yang terbaik untuk klasifikasi (Ting et al., 2011). 

Terdapat tiga pendekatan dalam seleksi fitur, yaitu filter, wrapper dan 

embedded (Vanaja & Ramesh Kumar, 2014). Metode filter merupakan metode 

seleksi fitur yang memilih variabel berdasarkan peringkat dan menghilangkan 

variabel yang berada di bawah ambang batas (Chandrashekar & Sahin, 2014). 
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Metode ini menggunakan kriteria teknik ranking yang sederhana dan menghasilkan 

fitur yang relevan. Seleksi fitur pada pendekatan filter menggunakan teknik evaluasi 

yang terpisah dengan algoritma pembelajaran (Visalakshi & Radha, 2015). 

Kelebihan dari metode filter adalah lebih cepat, terukur untuk kumpulan data yang 

besar, dan independen, selain itu teknik filter mudah diterapkan (Mwadulo, 2016). 

Kekurangan dari metode filter adalah dapat mengabaikan ketergantungan fitur dan 

kurangnya interaksi dengan classifier karena dilakukan secara terpisah (Ang et al., 

2016).  

Subset fitur yang dihasilkan metode wrapper menggunakan sekumpulan 

kombinasi fitur dari teknik pencarian kemudian melatih model prediktif pada 

himpunan bagian dari fitur dan mengevaluasi subset tersebut menggunakan 

algoritma pembelajaran terawasi untuk mengetahui akurasi kinerja. Setiap 

kombinasi fitur dibandingkan satu dengan yang lainnya dan digunakan model 

algoritma untuk mengevaluasi kumpulan kombinasi yang ada (Gnana et al., 2016). 

Metode wrapper mengatasi masalah dalam metode filter. Metode wrapper dapat 

berinteraksi dengan model pembelajaran classifier dan memperhatikan keterkaitan 

antar atribut (Mwadulo, 2016). Metode wrapper dioptimalkan bersamaan dengan 

menggunakan algoritma pembelajaran klasifikasi. Oleh karena itu, secara umum, 

metode ini menghasilkan akurasi kinerja yang lebih baik daripada metode filter. 

Namun, metode ini secara komputasi mahal dan lebih kompleks daripada metode 

filter dan cenderung memerlukan waktu pemrosesan lebih lama (Jain & Singh, 

2018).  

Metode embedded mencari subset fitur yang optimal untuk algoritma 

klasifikasi tertentu ketika membangun sebuah classifier (Khaire & Dhanalakshmi, 

2019). Metode ini membuat keputusan tergantung pada pengklasifikasi, sehingga 

pilihan fitur dipengaruhi oleh hipotesis pengklasifikasi dan tidak cocok dengan 

beberapa pengklasifikasi lainnya (Jain & Singh, 2018). Oleh karena itu, penelitian 

ini mengkomparasikan metode seleksi fitur dengan pendekatan filter dan wrapper 

dengan algoritma information gain dan forward selection. 

Information gain adalah pendekatan pembelajaran mesin yang umum 

digunakan sebagai kriteria pemilihan atribut. Information gain secara khusus 
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memberikan ranking pada setiap feature (atribut) yang ada dan mengesampingkan 

feature (atribut) yang tidak memenuhi standar tertentu yang disusun berdasarkan 

nilai tertinggi ke terendah (Khemphila & Boonjing, 2011). Fitur dengan nilai 

information gain yang tinggi lebih bagus daripada fitur lainnya, yang 

mencerminkan bahwa semakin banyak informasi atribut yang berhubungan dengan 

kelas. Information gain tidak menghapus fitur yang berlebihan (Wah et al., 2018). 

Forward selection merupakan algoritma pencarian paling sederhana. 

Forward selection adalah salah satu teknik untuk mereduksi dimensi dataset 

dengan menghilangkan atribut-atribut yang tidak relevan atau redundan (Panthong 

& Srivihok, 2015). Metode forward selection merupakan pemodelan yang diawali 

dengan nol variable (empty model) atau tidak ada variable dalam model, 

selanjutnya variable dimasukkan satu persatu. Untuk setiap variable yang 

ditambahkan, kinerja akan dievaluasi. Hanya atribut yang memiliki kinerja tertinggi 

ditambahkan ke seleksi untuk fungsi objek hingga kriteria tertentu dipenuhi 

(Kalyani & Karnan, 2010). Hasil dari seleksi fitur digunakan untuk membangun 

model klasifikasi menggunakan metode data mining dengan algoritma  naïve bayes 

yang bertujuan untuk mengetahui teknik pemilihan fitur terbaik, lebih efisien dan 

lebih tepat untuk digunakan. 

Menurut (Vanaja & Ramesh Kumar, 2014) Data mining merupakan 

kegiatan yang dilakukan berupa mengumpulkan data berukuran besar kemudian 

data tersebut diekstraksi menjadi sebuah pengetahuan (knowledge) yang dapat 

digunakan. Dalam data mining, terdapat beberapa metode yang dapat digunakan 

salah satunya adalah klasifikasi. Klasifikasi merupakan metode data mining yang 

digunakan untuk mendapatkan kelas yang belum diketahui yang dapat digunakan 

untuk memprediksi suatu kelas atau label tertentu. 

Klasifikasi adalah suatu tipe data yang dianalisis yang dapat membantu 

orang menentukan kelas label dari sampel data yang ingin di klasifikasi dan mencari 

hubungan antara fitur masukan (input) dan fitur target (kelas) (Wah et al., 2018). 

Klasifikasi banyak digunakan untuk memprediksi suatu kelas atau label tertentu, 

yaitu dengan mengklasifikasi data dengan cara membangun model berdasarkan 

data training (data latih) dan memprediksi kelas atau label baru yang tidak 
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diketahui dari dataset yang mempunyai kelas menggunakan model dari klasifikasi 

untuk memprediksi data yang baru (Seh, 2019). Penelitian yang telah dilakukan 

oleh (Ashari et al., 2013) tentang perbandingan kinerja Decision Tree, Naïve Bayes, 

dan K-Nearest Neighbor adalah tiga teknik klasifikasi untuk mencari alternatif 

desain dalam alat replikasi energi. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma 

klasifikasi Naïve Bayes memiliki kinerja terbaik berdasarkan Percision, Recall, 

Fmeasure, Accuracy, dan AUC. Naïve Bayes mengungguli Decision Tree dan K-

Nearest Neighbor pada semua parameter kecuali presisi. Oleh karena itu, algoritma 

klasifikasi yang digunakan untuk klasifikasi adalah algoritma Naïve Bayes.  

Algoritma Naïve Bayes merupakan salah satu metode machine 

learning yang menggunakan perhitungan probabilitas dan statistik untuk 

memprediksi probabilitas atau peluang keanggotaan suatu class (Artaye, 2015). 

Thomas Bayes merupakan seorang ilmuwan Inggris yang menciptakan metode 

Naïve Bayes. Teorema Bayes menyatakan bahwa Naïve Bayes dapat memprediksi 

probabilitas masa depan berdasarkan data historis (Ali et al., 2021). Algoritma 

Naïve Bayes memiliki akurasi dan kecepatan yang tinggi saat diaplikasikan ke 

dalam database dengan data yang besar (Artaye, 2015). 

Fakultas Sains dan Teknologi merupakan salah satu fakultas yang ada di 

Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim Riau di Pekanbaru. Datasets 

diperoleh terdiri dari 4 jurusan yaitu Teknik Industri, Teknik Elektro, Sistem 

Informasi dan Matematika menunjukkan bahwa banyak mahasiswa yang 

menyelesaikan studinya dengan status tidak tepat waktu dapat berpengaruh pada 

penilaian akreditasi, sehingga perlu diperhatikan oleh perguruan tinggi dalam 

menentukan kualitas perguruan tinggi yang menjadi penilaian akreditasi. Pihak 

fakultas berusaha untuk membantu tenaga pengajar dalam menganalisa cara belajar, 

mendeteksi mahasiswa yang membutuhkan dukungan lebih. Hal tersebut perlu 

dilakukan untuk mencegah kegagalan akademik mahasiswa. Berdasarkan 

permasalahan tersebut, maka dalam hal ini peneliti akan melakukan penelitian tugas 

akhir tesis yang berjudul “Klasifikasi Kelulusan Mahasiswa Menggunakan Metode 

Naïve Bayes dengan Komparasi Prapemrosesan Random Oversampling serta Seleksi 

Fitur Information Gain dan Forward Selection (Studi Kasus : Fakultas Sains dan 
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Teknologi UIN SUSKA Riau)”. Oleh karena itu, kontribusi penting dari penelitian 

ini adalah mengklasifikasi kelulusan mahasiswa untuk mengetahui kinerja 

akademik mahasiswa, menganalisis berbagai fitur untuk mengetahui fitur-fitur 

relevan untuk analisis data klasifikasi, selanjutnya dapat mengetahui perbandingan 

seleksi fitur mana yang terbaik dalam melakukan klasifikasi kelulusan mahasiswa 

serta mengetahui perbandingan kinerja algoritma naïve bayes sebelum dan setelah 

diterapkan prapemrosesan random oversampling dan seleksi fitur, selanjutnya 

diharapkan dapat membantu perguruan tinggi dan fakultas untuk mengetahui 

variabel yang berpengaruh terhadap tingkat kelulusan mahasiswa. 

 

B. Rumusan Masalah 

Berdasarkan permasalahan yang dijelaskan pada latar belakang, maka dapat 

dirumuskan masalah yang akan dijelaskan pada laporan Tugas Akhir Tesis ini 

adalah sebagai berikut : 

1. Bagaimana menerapkan teknik random oversampling serta seleksi fitur 

information gain dan forward selection pada algoritma naïve bayes untuk 

klasifikasi kelulusan mahasiswa di Fakultas Sains dan Teknologi UIN 

SUSKA Riau ? 

2. Bagaimana mengevaluasi perbandingan kinerja akurasi dalam penerapan 

teknik random oversampling pada algoritma naïve bayes, seleksi fitur 

information gain pada algoritma naïve bayes, seleksi fitur forward selection 

pada algoritma naïve bayes dan tanpa prapemrosesan random oversampling 

dan seleksi fitur untuk klasifikasi kelulusan mahasiswa di Fakultas Sains dan 

Teknologi UIN SUSKA Riau ? 

 

C. Batasan Masalah 

Ada beberapa batasan masalah dalam penelitian ini yaitu sebagai berikut : 

1. Data yang dibutuhkan sebagai datasets utama adalah data akademik 

mahasiswa Fakultas Sains dan Teknologi UIN SUSKA Riau dari tahun 

2016-2019 yang sudah dinyatakan lulus sebanyak 1420 data. 
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2. Kelas atau label yang digunakan sebagai hasil klasifikasi yaitu tepat waktu 

dan tidak tepat waktu.  

 

D. Tujuan Penelitian 

Tujuan dalam penelitian ini adalah sebagai berikut : 

1. Menerapkan teknik random oversampling serta seleksi fitur information 

gain dan forward selection pada algoritma naïve bayes untuk klasifikasi 

kelulusan mahasiswa di Fakultas Sains dan Teknologi UIN SUSKA Riau. 

2. Mengevaluasi perbandingan kinerja akurasi dalam penerapan teknik 

random oversampling pada algoritma naïve bayes, seleksi fitur information 

gain pada algoritma naïve bayes, seleksi fitur forward selection pada 

algoritma naïve bayes dan tanpa prapemrosesan random oversampling dan 

seleksi fitur untuk klasifikasi kelulusan mahasiswa di Fakultas Sains dan 

Teknologi UIN SUSKA Riau. 

 

E. Manfaat Penelitian 

Adapun manfaat penelitian adalah : 

1. Dengan menganalisis berbagai fitur dapat mengetahui fitur-fitur relevan, 

terutama untuk analisis data klasifikasi. 

2. Dengan adanya penelitian komparasi teknik random oversampling serta 

seleksi fitur information gain dan forward selection pada algoritma naïve 

bayes untuk klasifikasi kelulusan mahasiswa, dapat mengetahui 

perbandingan seleksi fitur mana yang terbaik dalam melakukan klasifikasi 

kelulusan mahasiswa serta mengetahui perbandingan kinerja algoritma 

naïve bayes sebelum dan setelah diterapkan prapemrosesan random 

oversampling dan seleksi fitur.   

3. Dapat membantu perguruan tinggi dan fakultas untuk mengetahui variabel 

yang berpengaruh terhadap kelulusan mahasiswa. 

 

F. Sistematika Penulisan 
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Laporan penelitian ini ditulis dengan sistematika penulisan secara sistematis 

yaitu sebagai berikut : 

BAB I   PENDAHULUAN 

Bab ini menjelaskan tentang latar belakang masalah, rumusan masalah, batasan 

masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, serta sistematika penulisan. 

BAB II  KAJIAN PUSTAKA DAN LANDASAN TEORI 

Bab ini menjelaskan tentang kajian hasil penelitian yang telah dilakukan para 

peneliti lain pada kajian pustaka, sedangkan landasan teori merupakan kajian dari 

teori-teori para ahli yang dijadikan landasan dalam penelitian. 

BAB III METODE PENELITIAN 

Bab ini berisi mengenai objek penelitian dan metode yang digunakan dalam 

penelitian, serta tahapan-tahapan penelitian yang dilakukan.   

BAB IV HASIL DAN PEMBAHASAN 

Bab ini menjelaskan proses analisa terhadap permasalahan serta solusi yang 

diberikan, perancangan program berupa perancangan database, implementasi hasil 

perancangan ke dalam sebuah program serta menjelaskan tentang hasil pengujian 

dari program yang sudah dibuat.  

BAB V PENUTUP 

Bab ini berisi kesimpulan yang diperoleh dari pembahasan dalam penelitian serta 

saran untuk penelitian selanjutnya.
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BAB V 

PENUTUP 

A. Kesimpulan 

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan, maka kesimpulan yang 

diperoleh dari penelitian ini adalah sebagai berikut. 

1. Metode klasifikasi Naïve Bayes dapat digunakan untuk mengklasifikasikan 

kelulusan mahasiswa. Pengujian algoritma Naïve Bayes dilakukan untuk 

mengetahui perbandingan kinerja klasifikasi sebelum dan setelah diterapkan 

prapemrosesan Random Oversampling dan seleksi fitur Information Gain dan 

Forward Selection. Berdasarkan hasil pengujian kinerja, diperoleh hasil bahwa 

kinerja algoritma klasifikasi memiliki kinerja yang baik terhadap datasets 

kelulusan mahasiswa. Algoritma Naïve Bayes mengalami peningkatan kinerja 

setelah dilakukan prapemrosesan Random Oversampling dan seleksi fitur. 

Metode seleksi fitur Forward Selection memiliki pengaruh kinerja lebih baik 

dalam mengklasifikasi data, sehingga dapat mengurangi kompleksitas data dan 

fitur-fitur yang tidak relevan serta meningkatkan kinerja algoritma klasifikasi 

Naïve Bayes. 

2. Akurasi diperoleh pada algoritma Naïve Bayes tanpa prapemrosesan Random 

Oversampling dan seleksi fitur dengan metode evaluasi k-fold cross validation 

adalah 81.83%, dengan prapemrosesan Random Oversampling menghasilkan 

akurasi sebesar 83.84%, dengan seleksi fitur Information Gain diperoleh 

akurasi 86.03% dengan 3 fitur terpilih yaitu ip semester 8, ip semester 7, dan 

ipk, dengan seleksi fitur Forward Selection diperoleh akurasi 86.42% dengan 2 

fitur terpilih yaitu ip semester 8 dan ipk, sehingga terjadi peningkatan akurasi 

sebesar 4.2% dari tanpa prapemrosesan ke Information Gain dan 4.59% dari 

tanpa prapemrosesan ke Forward Selection. Oleh karena itu, dapat diketahui 

bahwa tahapan prapemrosesan Random Oversampling dan seleksi fitur 

berpengaruh pada algoritma klasifikasi Naïve Bayes dan seleksi fitur Forward 

Selection memiliki pengaruh kinerja lebih baik dengan 2 atribut terpilih dalam 
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mengklasifikasi data secara tepat, sehingga dapat meningkatkan kinerja 

algoritma klasifikasi Naïve Bayes. 

B. Saran 

Saran yang diberikan untuk penelitian selanjutnya adalah melakukan 

prapemrosesan lain seperti outlier detection dan prapemrosesan seleksi fitur dengan 

pendekatan lain selain pendekatan filter dan wrapper seperti embedded untuk 

mengetahui seleksi fitur yang paling berpengaruh pada klasifikasi. Selain itu 

diharapkan juga untuk menguji metode klasifikasi selain Naïve Bayes untuk 

mengetahui metode klasifikasi mana yang paling baik kinerjanya.
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