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PERBANDINGAN ALGORITMA C5.0 DAN ALGORITMA 

CLASSIFICATION AND REGRESSION TREE (CART) PADA 

DECISION TREE UNTUK KLASIFIKASI DATA 

Oleh 

RIFDA NIDA’UL LABIBAH 

NIM. 19106010017 

 

Klasifikasi data adalah salah satu bagian penting dalam analisis data yang bertujuan 

untuk menemukan kesamaan karakteristik data yang akan dikelompokkan dalam 

suatu kelas. Salah satu metode untuk melakukan klasifikasi data adalah metode 

decision tree atau pohon keputusan. Untuk membentuk decision tree ada berbagai 

algoritma yang bisa digunakan diantaranya adalah C5.0 dan Classification and 

Regression Tree (CART).  Algoritma C5.0 menggunakan perhitungan nilai gain 

dan gain ratio. Sedangkan Algoritma CART menggunakan perhitungan indeks gini. 

Algoritma C5.0 dan CART diterapkan pada studi kasus tingkat pengangguran 

terbuka Indonesia menurut kabupaten/kota tahun 2020. Diperoleh hasil tingkat 

akurasi dengan algoritma C5.0 sebesar 64.009% sedangkan tingkat akurasi dengan 

algoritma CART sebesar 60.019%. Sehingga dapat dikatakan algoritma C5.0 adalah 

metode terbaik untuk mengklasifikasikan tingkat pengangguran terbuka di 

Indonesia dibandingkan dengan algoritma CART. 

Kata kunci : Klasifikasi, Decision Tree, Algoritma C5.0, Algoritma Classification 

and Regression Tree (CART), Tingkat Pengangguran Terbuka 
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ABSTRACT 

 

COMPARISON OF C5.0 ALGORITHM AND 

CLASSIFICATION AND REGRESSION TREE (CART) 

ALGORITHM ON DECISION TREE FOR DATA 

CLASSIFICATION  

by 

RIFDA NIDA’UL LABIBAH 

NIM. 19106010017 

 

Data classification is an important part of data analysis which aims to find 

similarities in data characteristics that will be grouped into a class. One method for 

classifying data is the decision tree method. To form a decision tree there are various 

algorithms that can be used including C5.0 and Classification and Regression Tree 

(CART). The C5.0 algorithm uses the calculation of the gain value and gain ratio. 

While the CART algorithm uses the gini index calculation. The C5.0 and CART 

algorithms were applied to a case study of Indonesia's open unemployment rate by 

district/city in 2020. The results obtained were an accuracy rate with the C5.0 

algorithm of 64,009% while the accuracy rate with the CART algorithm was 

60,019%. So that it can be said that the C5.0 algorithm is the best method for 

classifying the open unemployment rate in Indonesia compared to the CART 

algorithm. 

Keywords: Classification, Decision Tree, C5.0 Algorithm, Classification and 

Regression Tree (CART) Algorithm, Open Unemployment Rat 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 

1.1. Latar Belakang Masalah 

 Perkembangan teknologi terjadi selaras dengan berkembangnya data. 

Sehingga adanya sebutan Era Big Data untuk menggambarkan zaman sekarang 

adalah hal yang tepat karena semua kegiatan di dunia ini selalu menghasilkan data 

sehingga data bertambah dengan pesatnya seiring berjalannya waktu. Untuk 

mengatur dan mengolah data-data tersebut diperlukan sebuah teknik atau metode 

yang disebut data mining atau analisis data. Menurut Likmund analisis data dibagi 

menjadi tiga tingkat berdasarkan jumlah variabel yang terlibat yaitu analisis 

univariat, analisis bivariat, dan analisis multivariat. Penelitian ini akan 

menggunakan jenis analisis data multivariat yaitu analisis yang melibatkan lebih 

dari dua variabel. Namun menurut Hair, pengertian analisis multivariat tidak 

sesederhana itu. Menurutnya, analisis multivariat tidak hanya membahas 

banyaknya variabel yang terlibat, namun juga membahas ada tidaknya interrelasi 

antar variabel dan efek masing-masing variabel yang cukup sulit untuk 

diinterpretasikan (Simamora 2005). 

 Klasifikasi data adalah salah satu bagian penting dalam proses data mining 

atau analisis data yang tujuannya adalah untuk menemukan kesamaan karakteristik 

data yang akan dikelompokkan dalam suatu kelompok atau kelas. Dari proses 

klasifikasi tersebut nantinya dapat diperoleh model atau fungsi yang dapat 

menjelaskan perbedaan konsep antar kelompok atau kelas data. Salah satu kegunaan 

dari model dan fungsi tadi adalah dapat memperkirakan data di masa depan. 

Klasifikasi sendiri sering digunakan untuk mengatasi permasalahan di berbagai 

bidang seperti ekonomi, pendidikan, kesehatan, kependudukan dll. Contoh 

penerapan di bidang ekonomi adalah untuk menentukan target pemasaran 

pelanggan karena dalam beberapa kasus dijumpai beberapa variabel dapat 

digunakan untuk memprediksi minat beli pelanggan. Contoh di bidang pendidikan 

adalah untuk menentukan klasifikasi mahasiswa berdasarkan lama masa studinya. 
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Contoh di bidang kesehatan sendiri ada banyak seperti memprediksi diagnosis 

penyakit medis. Sedangkan contoh di bidang kependudukan adalah mengklasifikasi 

data penduduk berdasarkan faktor penyebab atau kriteria kelas, salah satunya adalah 

klasifikasi data pengangguran berdasarkan faktor-faktor yang mempengaruhinya. 

 Dari penjelasan sebelumnya diketahui bahwa klasifikasi data bisa diterapkan 

di banyak bidang dengan tujuan akhir yang hampir sama yaitu memprediksi data di 

masa depan. Walaupun pada intinya klasifikasi mempunyai fungsi yang sama di 

berbagai bidang, perlu diperhatikan pula bahwa dalam memilih metode yang 

digunakan haruslah disesuaikan dengan kebutuhan masing-masing bidang. 

Klasifikasi data memiliki berbagai cara atau metode, diantaranya adalah klasifikasi 

dengan analisis diskriminan dan klasifikasi dengan decision tree. Perbedaan yang 

mendasar dari kedua metode klasifikasi tersebut adalah ada tidaknya asumsi yang 

perlu dipenuhi. Analisis diskriminan termasuk metode statistika parametrik karena 

ada beberapa asumsi seperti multivariat, tidak adanya multikolinearitas antar 

variabel independen, homogenitas varians antar kelompok dan asumsi lainnya yang 

harus dipenuhi. Sedangkan metode decision tree sendiri termasuk metode statistika 

non parametrik dimana tidak ada asumsi distribusi variabel independen yang harus 

dipenuhi dan pada penelitian ini akan menggunakan metode decision tree. Decision 

tree atau pohon keputusan dapat dibentuk menggunakan berbagai jenis algoritma 

seperti ID3, C4.5, C5.0, Classification and Regression Tree (CART), dll. Penelitian 

ini akan membandingkan dua algoritma pada decision tree yaitu algoritma C5.0 dan 

algoritma CART. 

 Kehidupan manusia sebagai makhluk ekonomi yang bermoral menandakan 

bahwa manusia tidak bisa lepas dari keinginannya untuk memenuhi kebutuhan 

hidupnya. Dengan kemampuan dan keterbatasan yang dimiliki, secara tidak 

langsung keinginan tersebut mendorong manusia untuk melakukan aktivitas yang 

disebut dengan bekerja. Indonesia merupakan negara dengan jumlah penduduk 

terbesar keempat di dunia. Hasil Sensus Penduduk SP2020 periode 2010-2020 

menunjukkan bahwa jumlah penduduk Indonesia saat ini sebesar 270,20 juta jiwa 

atau bertambah sebesar 32,56 juta jiwa dibandingkan dengan hasil Sensus 
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Penduduk SP2010 periode 2000-2010. Dari ratusan juta jiwa penduduk Indonesia, 

jumlah angkatan kerja penduduk Indonesia per Februari 2022 adalah sebanyak 

144,01 juta jiwa. Yang termasuk angkatan kerja bukan hanya orang yang memiliki 

pekerjaan saja, termasuk didalamnya orang yang tidak memiliki pekerjaan atau 

sering disebut dengan pengangguran. 

 Tingkat pengangguran merupakan salah satu indikator penting dalam 

pertumbuhan ekonomi suatu negara. Karena tolak ukur keberhasilan pembangunan 

ekonomi suatu negara dapat dilihat dari Indeks Pembangunan Manusia (IPM) yang 

menggambarkan kualitas hidup manusia dan didalamnya meliputi peningkatan 

terhadap pemenuhan kebutuhan pokok untuk memiliki kehidupan yang lebih baik. 

Untuk memenuhi kebutuhan pokok sehari-hari, masyarakat harus bekerja dan 

memiliki pendapatan. Dari penjelasan tersebut dapat diketahui bahwa tingkat 

pengangguran yang tinggi dapat menghambat pertumbuhan ekonomi yang dapat 

berdampak pada pembangunan nasional. Menurut data Badan Pusat Statistik (BPS) 

ada sebanyak 7,7 juta dari 270,20 juta penduduk Indonesia yang tidak terlibat dalam 

aktivitas ekonomi nasional karena pengangguran. Ada banyak faktor penyebab 

seseorang menjadi pengangguran. Fenomena yang dimulai pada tahun 2019 yaitu 

Pandemi COVID-19 adalah salah satu hal yang membuat banyak orang kehilangan 

pekerjaannya dan menjadi pengangguran. Menurut BPS tingkat pengangguran 

terbuka Indonesia pada tahun 2020 mengalami kenaikan sebesar 1,84 persen 

dibandingan tahun sebelumnya. Sehingga penelitian ini dilakukan untuk 

mengetahui bagaimana klasifikasi tingkat pengangguran terbuka di Indonesia saat 

masa Pandemi COVID-19 tahun 2020. 

 Penelitian ini akan membahas penggunaan metode algoritma C5.0 dan 

algoritma CART beserta pemilihan model terbaiknya untuk dilakukan klasifikasi 

terhadap tingkat pengangguran terbuka di Indonesia berdasarkan beberapa variabel 

yang dianggap mempunyai pengaruh terhadap tingkat pengangguran terbuka di 

Indonesia.  
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1.2. Rumusan Masalah 

Berdasarkan latar belakang masalah di atas, dapat diperoleh rumusan masalah 

yang akan diselesaikan dalam penelitian ini adalah : 

1. Bagaimana cara kerja algoritma C5.0 dan algoritma CART dalam melakukan 

klasifikasi tingkat pengangguran terbuka di Indonesia? 

2. Bagaimana hasil decision tree yang terbentuk dari algoritma C5.0 dan algoritma 

CART? 

3. Bagaimana tingkat akurasi hasil algoritma C5.0 dan algoritma CART dalam 

mengklasifikasikan data tingkat pengangguran terbuka di Indonesia? 

4. Metode atau algoritma manakah yang paling baik digunakan untuk klasifikasi 

data tingkat pengangguran terbuka di Indonesia? 

1.3. Batasan Masalah 

Masalah yang akan diselesaikan pada penelitian ini terbatas pada variabel 

yang digunakan. Dimana variabel yang digunakan antara lain adalah indeks 

pembangunan manusia, zona COVID-19, kepadatan penduduk, dan tingkat 

pendidikan. Data yang digunakan adalah data keadaan angkatan kerja di Indonesia 

yang diambil dari situs resmi Badan Pusat Statistik masing-masing provinsi. 

Penelitian ini juga terbatas pada Software yang digunakan yaitu Rstudio. Dan 

analisis pada penelitian ini hanya akan melakukan proses klasifikasi dan prediksi 

data tingkat pengangguran terbuka di Indonesia. 

1.4. Tujuan Penelitian 

Berdasarkan rumusan masalah di atas, tujuan dari penelitian ini adalah sebagai 

berikut : 

1. Untuk mengetahui cara kerja algoritma C5.0 dan algoritma CART dalam 

melakukan klasifikasi tingkat pengangguran terbuka di Indonesia. 

2. Untuk mengetahui hasil decision tree yang terbentuk dari algoritma C5.0 dan 

algoritma CART. 
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3. Untuk mengetahui tingkat akurasi hasil dari algoritma C5.0 dan algoritma 

CART dalam mengklasifikasikan data tingkat pengangguran terbuka di 

Indonesia. 

4. Untuk mengetahui metode atau algoritma mana yang paling baik digunakan 

untuk klasifikasi data tingkat pengangguran terbuka di Indonesia.  

1.5. Metode Penelitian 

 Metode yang digunakan dalam penelitian ini adalah studi literatur seperti 

buku, jurnal, dan media informasi lainnya yang dapat digunakan sebagai referensi 

dalam penelitian ini. Adapun langkah-langkah yang akan ditempuh dalam 

melakukan penelitian adalah sebagai berikut : 

1. Tahap Persiapan 

Pada tahap ini peneliti melakukan observasi awal untuk mengetahui 

gambaran permasalahan yang ada serta untuk menentukan narasumber atau 

informan yang tepat dan sesuai dengan tema penelitian tugas akhir. Selain 

melakukan observasi, pada tahap persiapan ini peneliti juga melakukan 

penyusunan proposal penelitian. 

2. Pengumpulan Data 

Pada tahap ini peneliti kembali melakukan observasi setelah observasi awal 

dengan mengumpulkan dokumentasi dan mengumpulkan data atau 

dokumen yang diperlukan secara mendalam untuk menjawab permasalahan 

dalam penelitian ini. 

3. Analisis Data 

Tahap ini diawali dengan peneliti melakukan analisis awal dengan data yang 

sudah diperoleh dan dirasa sudah cukup lengkap. Apabila dalam tahap 

analisis awal ditemukan adanya kekurangan data maka peneliti akan 

kembali ke mencari data yang diperlukan. Pada tahap analisis data akan 

diperoleh kesimpulan akhir dari penelitian yang nantinya kesimpulan 

tersebut akan dikembangkan bentuk penyajiannya untuk dilakukan 

penyusunan laporan akhir. 
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4. Penyusunan Laporan Penelitian 

Pada tahap terakhir ini peneliti akan menyajikan hasil penelitian yang 

sebelumnya sudah dianalisis dalam bentuk laporan. Laporan ini nantinya 

akan diujikan dan ditinjau oleh penguji serta dilakukan revisi apabila ada 

kesalahan atau kekurangan pada laporan tersebut.  

1.6. Manfaat Penelitian 

Manfaat dari penelitian ini adalah : 

a. Memberikan referensi tambahan dalam ilmu matematika di bidang statistika 

mengenai algortima C5.0 dan algoritma Classification and Regression Tree 

(CART). 

b. Hasil analisis yang diperoleh dengan klasifikasi dapat digunakan oleh 

pemerintah untuk dijadikan sebagai acuan dalam menyusun kebijakan bagi 

pengangguran sesuai dengan klasifikasinya. Hasil analisis ini juga bisa 

digunakan untuk dijadikan referensi utama untuk orang lain yang sedang 

melakukan penelitian terkait tingkat pengangguran. 

1.7. Tinjauan Pustaka 

Berikut adalah pemetaan tinjauan pustaka yang digunakan sebagai referensi 

penelitian ini. 

Tabel 1.1. Pemetaan tinjauan pustaka 

No 
Peneliti, Institusi 

(Tahun) 

Objek 

Peneliti 
Metode Hasil 

1. Apriani Candra 

Wijaya; Nelly 

Astuti Hasibuan; 

Putri Ramadhani, 

STMIK Budi 

Darma (2018) 

Pendapatan 

Masyarakat 

Kelurahan 

Mesjid 

Kecamatan 

Medan Kota 

Klasifikasi 

data dengan 

Algoritma 

C5.0 

Pohon keputusan dari 

kasus yang diangkat 

menunjukkan bahwa ada 

beberapa atribut yang 

mempengaruhi penentuan 

masyarakat yang  
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Tabel 1.1. Lanjutan 

No 
Peneliti, Institusi 

(Tahun) 

Objek 

Peneliti 
Metode Hasil 

    mendapatkan BLT. 

Atribut yang memiliki 

nilai gain paling tinggi 

adalah atribut jumlah 

anggota keluarga 

sehingga atribut tersebut 

menjadi parent node. 

2. Dede Wintana; 

Hikmatulloh; 

Nurul Ichsan; 

Jajang Jaya 

Purnama; Ami 

Rahmawati, 

Universitas Bina 

Sarana 

Informatika 

(2019) 

Penerima 

Manfaat 

Keluarga 

Harapan 

(PKH) Desa 

Sukamaju, 

Kecamatan 

Kadudampit 

Klasifikasi 

data dengan 

Algoritma 

C5.0 

Pohon keputusan yang 

dihasilkan oleh teknik 

klasifikasi Algoritma 

C5.0 pada kasus ini 

memiliki akar utama 

yaitu atribut yang 

memiliki nilai gain 

tertinggi. Atribut tersebut 

adalah kepemilikan anak 

sekolah dengan perolehan 

nilai gain  sebesar 

0,512716784.   

 

3. Reni Pratiwi; 

Memi Nor Hayati; 

Surya Prangga, 

Universitas 

Mulawarman 

(2020) 

Kepala 

Keluarga 

Masyarakat 

Desa Teluk 

Baru 

Kecamatan  

Klasifikasi 

data dengan 

Algoritma 

C5.0 dan 

Algoritma 

Classification  

Rata- rata tingkat akurasi 

algoritma C5.0 sebesar 

79,17%, sedangkan 

tingkat akurasi CART 

84,63%. Atau dengan 

kata lain Algoritma 

CART  
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Tabel 1.1. Lanjutan 

No 
Peneliti, Institusi 

(Tahun) 

Objek 

Peneliti 
Metode Hasil 

  Muara 

Ancalong 

Tahun 2019 

and 

Regression 

Tree (CART) 

lebih baik untuk 

klasifikasi data rata-rata 

pendapatan masyarakat 

Desa Teluk Baru 

Kecamatan Muara 

Ancalong tahun 2019 

dibandingkan dengan 

Algoritma C5.0. 

4. Risma Yulistiani; 

Nanda Cahaya 

Putra; Qahtan 

Said; Iin 

Ernawati, 

Universitas 

Pembangungan 

Veteran Jakarta 

(2020) 

Tingkat 

Pengangguran 

Terbuka 

Indonesia 

Klasifikasi 

data dengan 

Algoritma 

Classification 

and 

Regression 

Tree (CART) 

Berdasarkan fungsi 

recall, precision, 

accuracy dan nilai error, 

pohon keputusan yang 

dihasilkan memiliki 

tingkat akurasi sebesar 

91,17%. Pola yang 

ditemukan menunjukkan 

atribut yang paling 

berpengaruh adalah rata-

rata lama sekolah dengan 

nilai gain sebesar  

96,87%. 

5. Rifda Nida’ul 

Labibah, UIN 

Sunan Kalijaga 

(2022) 

Tingkat 

Pengangguran 

Terbuka 

Klasifikasi 

data dengan 

Algoritma 

C5.0 dan 

Algoritma 

Classification  

Akan dibandingkan 

tingkat akurasi antara 

Algoritma C5.0 dan 

Algoritma CART untuk 

klasifikasi data tingkat 

pengangguran terbuka  
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Tabel 1.1. Lanjutan 

No 
Peneliti, Institusi 

(Tahun) 

Objek 

Peneliti 
Metode Hasil 

   and 

Regression 

Tree (CART) 

Indonesia menurut 

kabupaten/kota tahun 

2020 

 

Penelitian dengan menggunakan metode klasifikasi algoritma C5.0 pernah 

dilakukan oleh Apriani Candra Wijaya; Nelly Astuti Hasibuan; Putri Ramadhani 

dari STMIK Budi Darma pada tahun 2018 yang menggunakan Algoritma C5.0 

untuk mengklasifikasi data pendapatan pendapatan masyarakat Kelurahan Mesjid 

Kecamatan Medan Kota dan diperoleh hasil bahwa Pohon keputusan dari kasus 

yang diangkat menunjukkan bahwa ada beberapa atribut yang mempengaruhi 

penentuan masyarakat yang mendapatkan BLT. Atribut yang memiliki nilai gain 

paling tinggi adalah atribut jumlah anggota keluarga sehingga atribut tersebut 

menjadi parent node. 

Penelitian dengan Algoritma C5.0 juga pernah dilakukan oleh Dede Wintana; 

Hikmatulloh; Nurul Ichsan; Jajang Jaya Purnama; Ami Rahmawati dari Universitas 

Bina Sarana Informatika pada tahun 2019 yang melakukan klasifikasi data dengan 

Algoritma C5.0 untuk menentukan penerima manfaat program keluarga harapan 

(PKH) di Desa Sukamaju Kecamatan Kadudampit dan diperoleh hasil bahwa atribut 

yang memiliki nilai gain tertinggi adalah kepemilikan anak sekolah dengan 

perolehan nilai gain  sebesar 0,512716784. 

Selain itu, penelitian yang membahas tentang perbandingan metode C5.0 dan 

CART pernah dilakukan oleh Reni Pratiwi dkk (2020) yang membandingkan 

metode C5.0 dan CART untuk mengklasifikasi data sosial kepala keluarga 

masyarakat Desa Teluk Baru Kecamatan Muara Ancalong tahun 2019 dan 

diperoleh kesimpulan bahwa tingkat akurasi metode CART lebih tinggi dari metode 

C5.0. 
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Sedangkan penelitian tentang klasifikasi tingkat pengangguran terbuka pernah 

dilakukan oleh Risma Yulistiani; Nanda Cahaya Putra; Qahtan Said; Iin Ernawati 

dari Universitas Pembangungan Veteran Jakarta tahun 2020 yang melakukan 

klasifikasi dan prediksi tingkat pengangguran terbuka di Indonesia menggunakan 

Algoritma CART dan diperoleh hasil bahwa berdasarkan fungsi recall, precision, 

accuracy dan nilai error, pohon keputusan yang dihasilkan memiliki tingkat akurasi 

sebesar 91,17%. Pola yang ditemukan menunjukkan atribut yang paling 

berpengaruh adalah rata-rata lama sekolah dengan nilai gain sebesar  96,87%. 

Penelitian ini dilakukan oleh Rifda Nida’ul Labibah yang akan membahas 

perbandingan antara algoritma C5.0 dengan algoritma CART untuk klasifikasi data 

tingkat pengangguran terbuka di Indonesia menurut kabupaten/kota tahun 2020. 

1.8. Sistematika Penulisan 

 Berikut ini adalah sistematika penulisan yang berisi gambaran mengenai 

pembahasan setiap bab dalam penelitian ini : 

BAB I PENDAHULUAN 

Bab ini berisi uraian mengenai latar belakang, rumusan masalah, 

batasan masalah, tujuan penelitian, metode penelitian, manfaat 

penelitian, tinjauan pustaka dan sistematika penulisan. 

BAB II  LANDASAN TEORI 

Bab ini berisi uraian mengenai teori-teori yang digunakan dalam 

pembahasan penulisan penelitian ini.  

BAB III METODE PENELITIAN 

Bab ini berisi uraian mengenai metode penelitian yang meliputi 

pengumpulan data, metode analisis data, alat dan bahan yang 

digunakan untuk pengolahan data. 

BAB IV PEMBAHASAN 
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Bab ini berisi uraian mengenai metode algortima C5.0 dan metode 

Classification and Regression Tree (CART). 

BAB V STUDI KASUS 

Bab ini berisi uraian mengenai perbandingan metode algortima C5.0 

dan metode Classification and Regression Tree (CART) yang 

diaplikasikan pada klasifikasi data tingkat pengangguran terbuka 

Indonesia menurut kabupaten/kota tahun 2020. 

BAB VI PENUTUP 

Bab ini berisi kesimpulan yang menjawab rumusan masalah di atas 

serta saran dari penulis kepada pembaca. 
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BAB VI 

PENUTUP 

 

6.1 Kesimpulan  

Berdasarkan hasil pembahasan dan analisis yang dilakukan pada studi kasus, 

dapat diperoleh kesimpulan sebagai berikut : 

1. Cara Kerja Algoritma C5.0 dan Algoritma CART 

Kedua algoritma menerapkan proses perhitungan berulang untuk 

melakukan pemilahan pada setiap node atau simpul dan prosesnya akan terhenti 

ketika tidak ada lagi proses pemilahan. Nilai yang dihitung pada algoritma C5.0 

adalah gain ratio sedangkan pada algoritma CART menggunakan nilai indeks 

gini. 

2. Hasil Decision Tree 

Hasil decision tree yang terbentuk dari Algoritma C5.0 menjelaskan bahwa 

variabel yang berpengaruh terhadap tingkat pengangguran terbuka di Indonesia 

adalah kepadatan penduduk, zona risiko COVID-19, dan tingkat pendidikan 

perguruan tinggi dimana tingkat pendidikan tinggi memiliki pengaruh yang 

paling kuat karena terpilih menjadi parent node. Model ini menghasilkan lima 

kelas tingkat pengangguran terbuka di Indonesia berdasarkan ketiga variabel 

yang mempengaruhi tersebut. 

Hasil decision tree yang terbentuk dari Algoritma CART menjelaskan 

bahwa variabel yang berpengaruh terhadap tingkat pengangguran terbuka di 

Indonesia adalah nilai IPM, zona risiko COVID-19, dan tingkat pendidikan 

tinggi dimana nilai IPM memiliki pengaruh yang paling kuat karena terpilih 

menjadi parent node. Model ini menghasilkan empat kelas tingkat 

pengangguran terbuka di Indonesia berdasarkan ketiga variabel yang 

mempengaruhi tersebut. 
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3. Tingkat Akurasi 

Dari hasil perhitungan tingkat akurasi menggunakan tabel confusion matrix, 

menunjukkan ketepatan klasifikasi pada data testing dengan Algoritma C5.0 

adalah sebesar 64.009% yang artinya pohon maksimal yang terbentuk dari 

Algoritma C5.0 dapat mengklasifikasikan data tingkat pengangguran terbuka di 

Indonesia sebanyak 64.009%. Sedangkan tingkat akurasi pohon dari Algoritma 

CART adalah sebesar 60.019% atau dapat dikatakan bahwa pohon maksimal 

yang terbentuk dari Algoritma CART dapat mengklasifikasikan data tingkat 

pengangguran terbuka di Indonesia sebanyak 60.019%. 

4. Metode Terbaik 

Hasil tingkat akurasi Algoritma C5.0 dan Algoritma CART berturut-turut 

adalah 64.009% dan 60.019%. Sehingga dapat dikatakan bahwa Algoritma C5.0 

merupakan metode yang terbaik untuk mengklasifikasikan tingkat 

pengangguran terbuka Indonesia menurut kabupaten/kota tahun 2020 

dibandingkan dengan Algoritma CART. 

6.2 Saran  

Berdasarkan hasil analisis klasifikasi yang telah dilakukan, saran yang dapat 

penulis sampaikan adalah pada penelitian selanjutnya, penulis berharap peneliti 

selanjutnya dapat menggunakan metode lain untuk mendapatkan tingkat akurasi 

yang lebih baik dalam mengklasifikasikan tingkat pengangguran terbuka Indonesia. 

Dapat juga dilakukan penelitian lebih lanjut mengenai kedua algoritma tersebut 

untuk diterapkan pada kasus lain atau dilakukan perbandingan dengan algoritma 

lain. 
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