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INTISARI 
 

KLASIFIKASI KANKER PAYUDARA MENGGUNAKAN 

ALGORITMA SUPPORT VECTOR MACHINE 

 

Oleh 

REFINA NUR ASMIA 

21106010038 

 

Kanker payudara merupakan salah satu penyakit yang tidak menular yang 

menjadi penyebab kematian di seluruh dunia, khususnya bagi wanita. Deteksi dini 

dan klasifikasi status kelangsungan hidup atau kematian pasien kanker payudara 

sangat penting untuk menentukan penanganan yang tepat. Penelitian ini bertujuan 

untuk mengetahui langkah kinerja algoritma SVM, melihat kinerja algoritma SVM 

dengan metode kernel linier, polinomial, RBF, sigmoid dan mengetahui kinerja 

kernel SVM terbaik dalam klasifikasi ini. Data yang digunakan berasal dari 

Surveillance, Epidemiology, and End Results (SEER) Program versi November 

2017, yang mencakup pasien wanita dengan kanker payudara jenis infiltrating duct 

and lobular carcinoma yang didiagnosis antara tahun 2006 hingga 2010. Variabel 

independen yang digunakan ada 14 , yaitu age, race, marital status, t stage, n stage, 

6th stage, grade, a stage, tumor size, estrogen status, progesterone status, regional 

node examined, regional node positive dan survival months. Variabel dependen 

yaitu status. Metode yang digunakan adalah empat kernel SVM yaitu linier, 

polinomial, Radial Basis Function (RBF), dan sigmoid. Diperoleh akurasi kinerja 

kernel linier sebesar 91,110%, kernel polinomial sebesar 90,384%, kernel RBF 

91,225%, dan kernel sigmoid sebesar 90,384%. Hasil kinerja terbaik dalam 

klasifikasi ini adalah kernel RBF. 

Kata Kunci: Support Vector Machine (SVM), Kanker Payudara, Kernel Linier, 

Kernel Polinomial, Kernel RBF, Kernel Sigmoid, Akurasi 
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ABSTRACT 
 

CLASSIFICATION OF BREAST CANCER USING SUPPORT 

VECTOR MACHINE ALGORITHM 

 

by 

REFINA NUR ASMIA 

211106010038 

 

Breast cancer is one of the non-communicable diseases that causes death worldwide, 

particularly among women. Early detection and classification of the survival status 

or death of breast cancer patients are crucial in determining appropriate treatment. 

This study aims to examine the performance steps of the SVM algorithm, assess the 

performance of the SVM algorithm using linear, polynomial, RBF, and sigmoid 

kernel methods, and identify the best-performing SVM kernel in this classification. 

The data used in this study were obtained from the Surveillance, Epidemiology, and 

End Results (SEER) Program, November 2017 version, which includes female 

patients diagnosed with infiltrating duct and lobular carcinoma breast cancer 

between 2006 and 2010. There are 14 independen variables, namely: age, race, 

marital status, t stage, n stage, 6th stage, grade, a stage, tumor size, estrogen status, 

progesterone status, regional node examined, regional node positive, and survival 

months. The dependen variable is status. The method used involves four SVM 

kernels: linear, polynomial, Radial Basis Function (RBF), and sigmoid. The 

accuracy results obtained are as follows: linear kernel: 91.105%, polynomial kernel: 

90.384%, RBF kernel: 91.225%, and sigmoid kernel: 90.384%. The best 

performance result in this classification was achieved by the RBF kernel. 

Keywords: Support Vector Machine (SVM), Breast Cancer, Linear Kernel, 

Polynomial Kernel, RBF Kernel, Sigmoid Kernel, Accuracy  
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BAB I 

PENDAHULUAN 
 

1.1. Latar Belakang 

Kanker payudara merupakan salah satu penyakit yang tidak menular yang 

menjadi penyebab kematian di seluruh dunia, khususnya bagi wanita. Kanker 

awalnya berupa benjolan yang berada di payudara. Benjolan ini terbentuk akibat 

dari pertumbuhan sel kanker yang awalnya di saluran susu atau lobulus, kemudian 

menyebar ke jaringan sekitarnya (WHO, 2024). Munculnya benjolan pada payudara 

dapat menandakan adanya tumor bahkan kanker, yang bisa bersifat jinak maupun 

ganas. Tumor ganas dapat berkembang hingga menjadi kanker yang berbahaya dan 

dapat mengancam jiwa jika tidak dideteksi serta ditangani sejak awal. Kanker 

payudara menjadi salah satu penyebab utama banyaknya wanita yang mengalami 

masalah kesehatan serius (morbiditas) bahkan kematian (mortalitas) (Sihombing & 

Sapardin, 2015).  

Deteksi kanker payudara telah berkembang sangat pesat dan juga pengobatan 

berkembang pesat. Diagnosis kanker payudara yang awalnya hanya dilakukan 

melalui pemeriksaan fisik, kini telah berkembang menjadi pemeriksaan genetik dan 

klinis, seperti histopatologi dan genetika molekuler oleh para ahli laboratorium 

mikrobiologi seluler (Kartikasari et al., 2024). Meskipun terdapat berbagai upaya 

pengobatan yang telah berkembang pesat dalam beberapa dekade terakhir, tingkat 

kelangsungan hidup pasien kanker payudara tetap sangat dipengaruhi oleh berbagai 

faktor, antara lain stadium kanker pada saat diagnosis, jenis tumor, pengobatan 

yang diberikan, serta karakteristik biologis lainnya. 

Kanker payudara diklasifikasikan berdasarkan stadium, yang menunjukkan 

sejauh mana kanker telah berkembang atau menyebar. Stadium kanker pada saat 

diagnosis menjadi faktor yang sangat penting dalam menentukan prognosis 

kelangsungan hidup pasien. Semakin dini kanker terdeteksi, semakin besar peluang 

pasien untuk sembuh. Namun, pada kasus kanker payudara yang sudah memasuki 

stadium lanjut, tingkat kelangsungan hidup pasien cenderung lebih rendah. 
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Klasifikasi status kelangsungan hidup atau kematian pasien kanker payudara sangat 

penting dalam kedokteran dan penelitian kanker. Dengan mengembangkan model 

prediksi berdasarkan data medis, dokter dapat memberikan pengobatan yang lebih 

tepat sesuai karakteristik pasien. Prediksi yang akurat juga membantu pasien dan 

keluarga dalam membuat keputusan perawatan yang tepat dan mempersiapkan 

langkah-langkah selanjutnya dalam penanganan kanker. 

Dalam penelitian ini, penulis menggunakan data sekunder dari SEER 

(Surveillance, Epidemiology, and End Results), yaitu suatu program dari National 

Cancer Institute (NCI). Data SEER mencakup informasi klinis pasien kanker, yaitu 

usia, ukuran tumor, stadium kanker, status hormon, dan lamanya kelangsungan 

hidup. Data set yang digunakan dalam penelitian ini merupakan data pasien wanita 

yang didiagnosis menderita kanker payudara jenis Infiltrating Duct and Lobular 

Carcinoma antara tahun 2006 hingga 2010, yang tersedia melalui platform U-

BRITE dan kaggle. Salah satu tujuan dilakukan klasifikasi menggunakan dataset 

ini adalah untuk memprediksi status kelangsungan hidup pasien, apakah mereka 

bertahan hidup (alive) atau mengalami kematian (dead), berdasarkan faktor-faktor 

medis. 

Beragam pengembangan model prediksi dalam ruang lingkup kedokteran 

merupakan bentuk sikap positif para peneliti untuk tidak menyerah terhadap suatu 

penyakit dengan tingkat kematian yang cukup tinggi. Hal tersebut sebagaimana 

firman Allah SWT dalam Surat Al-Insyirah ayat 5 dan 6 yaitu: 

۝٦ يسُْرًا   الْعسُْرِ  مَعَ  اِن  ۝٥يسُْرًا   الْعسُْرِ  مَعَ  فَاِن      

Artinya: 

(5) Karena sesungguhnya sesudah kesulitan itu ada kemudahan, (6) 

sesungguhnya sesudah kesulitan itu ada kemudahan (tafsirweb.com). 

Metode klasifikasi yang digunakan adalah Support Vector Machine (SVM). 

SVM merupakan metode klasifikasi yang bekerja dengan mencari hyperplane 

optimal untuk memisahkan data ke dalam dua kelas yang berbeda dengan margin 
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maksimum (Cortes & Vapnik, 1995). Keunggulan utama SVM terletak pada 

kemampuannya menangani data berdimensi tinggi, mengatasi masalah overfitting, 

serta bekerja dengan baik dalam dataset yang tidak terpisah secara linear dengan 

bantuan fungsi kernel. Seperti penelitian Dalam penelitian ini, fungsi kernel yang 

digunakan meliputi kernel linier, polinomial, radial basis function (RBF), dan 

sigmoid. Pemilihan kernel yang tepat berpengaruh signifikan terhadap akurasi 

model dalam mengklasifikasikan status pasien kanker.   

Pemilihan metode SVM dalam penelitian ini juga didasarkan pada hasil studi 

sebelumnya yang menunjukkan bahwa SVM memiliki kinerja klasifikasi yang lebih 

baik dibandingkan metode lain seperti, naive Bayes, k-nearest neighbors (KNN), 

dan. extreme gradient boosting. Misalnya dalam penelitian oleh Fan et al. (2018) 

dan penelitian oleh Damayunita et al. (2022), SVM mencapai akurasi tertinggi. 

Dalam klasifikasi menganalisis data kanker payudara, penelitian oleh (Hussain et 

al., 2011) dan penelitian oleh (Kartikasari et al., 2024), SVM mencapai akurasi 

tertinggi dibandingkan metode lain yang diuji dalam penelitian tersebut. Oleh 

karena itu, SVM dianggap sebagai metode yang cocok dan cukup efektif untuk 

digunakan dalam mengklasifikasikan data medis seperti data kanker payudara yang 

memiliki banyak variabel. 

Beberapa penelitian telah menunjukkan bahwa pemilihan kernel yang 

berbeda dapat memberikan tingkat akurasi yang bervariasi dalam klasifikasi kanker 

payudara. Pada penelitian yang dilakukan Hussain et al. (2011) menunjukkan 

bahwa SVM dengan kernel Polinomial memiliki akurasi terbaik di antara metode 

kernel polinomial, RBF, dan sigmoid. Sementara itu penelitian yang dilakukan 

Abdurrahman (2023) menunjukkan bahwa kernel linear memiliki akurasi terbaik 

diantara kernel RBF, linier, dan sigmoid. Oleh karena itu, dalam penelitian ini 

digunakan keempat jenis kernel yaitu linier, polinomial, RBF dan sigmoid dalam 

mengklasifikasikan status pasien kanker payudara. Dengan tujuan mengetahui 

kinerja dan kernel mana yang paling sesuai dan optimal berdasarkan data yang 

digunakan. Evaluasi dilakukan dengan mengukur metrik kinerja seperti akurasi, 
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presisi, recall, f1-score untuk mengetahui efektivitas masing-masing kernel dalam 

membedakan status hidup atau meninggal pasien.  

Dengan adanya penelitian ini, diharapkan dapat diperoleh wawasan lebih 

lanjut mengenai bagaimana pemilihan kernel dalam SVM memengaruhi hasil 

klasifikasi, serta dapat menjadi referensi untuk pengembangan model klasifikasi di 

bidang medis lainnya.  

1.2. Batasan Masalah 

Berdasarkan latar belakang yang telah dipaparkan sebelumnya, batasan 

masalah dalam penelitian ini adalah sebagai berikut. 

1. Algoritma klasifikasi yang digunakan dalam penelitian ini terbatas pada 

Support Vector Machine (SVM) dengan perbandingan empat jenis kernel, 

yaitu linier, polinomial, radial basis function (RBF), dan sigmoid. 

2. Penelitian ini berfokus pada analisis perbandingan kinerja kernel SVM dalam 

data set. 

3. Penelitian ini berfokus pada data set yang digunakan yaitu data yang berisi 

pasien kanker payudara  

1.3. Rumusan Masalah 

Rumusan masalah pada penelitian ini adalah sebagai berikut. 

1. Bagaimana langkah kerja algoritma Support Vector Machine (SVM) dalam 

melakukan klasifikasi? 

2. Bagaimana kinerja algoritma Support Vector Machine (SVM) metode kernel 

Linear, Polinomial, Radial Basis Function (RBF), dan Sigmoid  dalm 

klasifikasi status kelangsungan hidup pasien kanker payudara? 

3. Di antara berbagai kernel pada algoritma Support Vector Machine (SVM), 

manakah yang menghasilkan kinerja terbaik dalam klasifikasi status 

kelangsungan hidup pasien kanker payudara berdasarkan dataset? 

1.4. Tujuan Penelitian 

Berdasarkan rumusan masalah yang telah dipaparkan sebelumnya, tujuan 

dalam penelitian ini adalah sebagai berikut. 
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1. Mengetahui langkah kerja algoritma Support Vector Machine (SVM) dalam 

melakukan klasifikasi data. 

2. Melihat kinerja algoritma Support Vector Machine (SVM) metode kernel 

Linear, Polinomial, Radial Basis Function (RBF), dan Sigmoid dalam 

mengklasifikasikan status kelangsungan hidup pasien kanker payudara 

berdasarkan dataset. 

3. Mengetahui kinerja kernel Support Vector Machine (SVM) terbaik dalam 

klasifikasi status kelangsungan hidup pasien kanker payudara. 

1.5. Manfaat Penelitian 

Berdasarkan hasil dari penelitian ini, manfaat yang diharapkan adalah 

sebagai berikut. 

1. Dapat mengimplementasikan ilmu yang telah diterima selama perkuliahan. 

2. Dapat menambah wawasan dan pemahaman mengenai algoritma Support 

Vector Machine dalam klasifikasi data. 

3. Dapat menberikan informasi serta referensi bagi praktisi di bidang kesehatan 

dan teknologi maupun lainnya tentang algoritma Support Vector Machine 

dalam klasifikasi data. 

1.6. Tinjauan Pustaka 

Berikut beberapa penelitian relevan yang digunakan sebagai tinjauan 

pustaka dalam penelitian ini. 

1. Jurnal dengan judul “A Comparison of SVM Kernel Function for Breast 

Cancer Detection” oleh Muhammad Hussain, Summrina Kanwal Wajid, Ali 

Elzaart, dan Mohammed Berbar dari Departemen Ilmu Komputer Universitas 

King Saud tahun 2011. Jurnal ini memaparkan kinerja berbagai fungsi kernel 

pada algoritma SVM untuk mendeteksi kanker payudara serta membandingkan 

dengan metode neural network (metode MLP). Hasil dari penelitian ini 

menunjukkan bahwa SVM secara umum lebih baik dari MLP (Multilayer 

Perception) dalam klasifikasi ini dan kernel polinomial memiliki akurasi 

terbaik. 
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2. Jurnal berjudul “Comparison of Support Vector Machine and Extreme 

Gradient Boosting for Predicting Daily Global Solar Radiation Using 

Temperature and Precipitation in Humid Subtropical Climates: A Case Study 

in China” ditulis oleh Junliang Fan, Xiukang Wang, Lifeng Wu, Hanmi Zhou, 

Fucang Zhang, Xiang Yu, dan Xianghui Lu dari beberapa institusi di Tiongkok, 

dan dipublikasikan dalam jurnal Energy Conversion and Management pada 

tahun 2018. Penelitian ini membandingkan dua algoritma machine learning, 

yaitu Support Vector Machine (SVM) dan Extreme Gradient Boosting 

(XGBoost), dalam memprediksi radiasi matahari harian menggunakan data 

suhu maksimum-minimum dan curah hujan di wilayah subtropis lembab di 

Tiongkok. SVM memberikan akurasi sedikit lebih tinggi dalam tahap 

pengujian.  

3. Jurnal dengan judul “Comparison of Kernel Support Vector Machine Multi-

Class in PPKM Sentiment Analysis on Twitter” yang ditulis oleh Andi 

Nurkholis, Debby Alita, Aris Munandar dari Departemen Informatika Fakultas 

Teknik dan Ilmu Komputer tahun 2022. Jurnal ini memaparkan analisis 

sentimen masyarakat terhadap kebijakan PPKM di Twitter menggunakan 

algoritma SVM dan membandingkan kinerja kernel polinomial dan RBF. Hasil 

dari penelitian ini menunjukkan kernel polinomial memberikan hasil lebih baik 

dibandingkan kernel RBF. 

4. Jurnal berjudul “Comparative Analysis of Naive Bayes, K-Nearest Neighbors 

(KNN), and Support Vector Machine (SVM) Algorithms for Classification of 

Heart Disease Patients” ditulis oleh Aina Damayunita, Rifqi Syamsul Fuadi, 

dan Christina Juliane dari Departemen Sistem Informasi, STMIK LIKMI, 

Bandung, dan diterbitkan pada tahun 2022 dalam Jurnal Online Informatika 

(JOIN). Penelitian ini membandingkan kinerja tiga algoritma klasifikasi, yaitu 

Naive Bayes, KNN, dan SVM, dalam memprediksi penyakit jantung 

berdasarkan data medis dari Kaggle dan CDC. Hasil penelitian menunjukkan 

bahwa algoritma SVM dengan kernel RBF memberikan akurasi tertinggi 

sebesar 92%, mengungguli KNN (91%) dan Naive Bayes (88%). 
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5. Jurnal dengan judul “Breast Cancer Classification Using Support Vector 

Machine (SVM) and Light Gradient Boosting Machine (Lightgbm) Models” 

oleh Puspita Kartikasari, Iut Tri Utami, Suparti, dan Syair Dafiq Faizur 

Rahman dari Departemen Statistika Universitas Diponegoro tahun 2023. Jurnal 

ini memaparkan perbandingan antara model SVM dan LightGBM. Hasil dari 

penelitian ini menunjukkan bahwa model SVM lebih sesuai dengan data set 

tersebut dan memiliki kinerja yang lebih baik dari LightGBM. 

6. Jurnal dengan judul “Klasifikasi Kanker Payudara Menggunakan Algoritma 

SVM dengan Kernel RBF, Linier, dan Sigmoid” oleh Ginanjar Abdurraman 

dari Teknik Informatika Universitas Muhammadiyah Jember tahun 2023. 

Jurnal ini memaparkan perbandingan peforma dalam mengklasifikasikan jenis 

kanker payudara menggunakan algoritma SVM dengan kernel RBF, linier, dan 

sigmoid berdasarkan akurasi. Hasil dari penelitian ini menunjukkan akurasi 

paling tinggi adalah kernel linier.  

Tabel 1.1 Persamaan dan perbedaan penelitian-penelitian sebelumnya 

Judul Metode Hasil Persamaan Perbedaan 

A Comparison of 

SVM Kernel 

Function for 

Breast Cancer 

Detection 

(Hussain et al., 

2011) 

SVM 

(Kernel 

Polinomial, 

RBF, dan 

Sigmoid) 

dan Neural 

Network 

(MLP) 

SVM secara 

umum lebih 

baik dari pada 

Metode MLP 

dan kernel 

polinomial 

memiliki 

akurasi 

terbaik 

Menggunakan 

SVM (Kernel 

Polinomial, 

RBF, dan 

Sigmoid)  

Menggunakan 

kernel SVM linier, 

objek penelitian, 

dan tidak 

menggunakan 

Neural Network 

Comparison of 

Support Vector 

Machine and 

Extreme Gradient 

Boosting for 

SVM dan 

Extreme 

Gradient 

Boosting  

SVM 

memberikan 

akurasi yang 

leboh tinggi 

Menggunakan 

SVM  

Objek penelitian, 

tidak 

menggunakan 

Extreme Gradient 

Boosting 
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Predicting Daily 

Global Solar 

Radiation Using 

Temperature and 

Precipitation in 

Humid 

Subtropical 

Climates: A Case 

Study in China 

(Fan et al., 2018) 

Comparison of 

Kernel Support 

Vector Machine 

Multi-Class in 

PPKM Sentiment 

Analysis on 

Twitter 

(Nurkholis et al., 

2022) 

SVM 

(Kernel 

RBF dan 

Polinomial) 

Polinomial 

memiliki 

hasil yang 

lebih baik 

Menggunakan 

SVM (Kernel 

Polinomial dan 

RBF) 

Menggunakan 

kernel SVM linier 

dan sigmoid, dan 

objek penelitian 

Comparative 

Analysis of Naive 

Bayes, K-Nearest 

Neighbors 

(KNN), and 

Support Vector 

Machine (SVM) 

Algorithms for 

Classification of 

Heart Disease 

Patients 

Naive 

bayes, 

KNN, SVM 

Kernel RBF 

memberikan 

akurasi 

tertinggi 

Menggunakan 

SVM 

Objek penelitian, 

tidak 

menggunakan 

Naive bayes, KNN 
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(Damayunita et 

al., 2022) 

Breast Cancer 

Classification 

Using Support 

Vector Machine 

(SVM) and Light 

Gradient 

Boosting 

Machine 

(Lightgbm) 

Models 

(Kartikasari et al., 

2023) 

SVM 

(Kernel 

Linier, 

Polinomial, 

RBF) dan 

LightBM 

SVM 

memiliki 

kinerja lebih 

baik. 

Menggunakan 

SVM (Kernel 

Linier, 

Polinomial, 

RBF) 

Menggunakan 

kernel SVM 

sigmoid, objek 

penelitian, tidak 

menggunakan 

LightBM 

Klasifikasi 

Kanker Payudara 

Menggunakan 

Algoritma SVM 

dengan Kernel 

RBF, Linier, dan 

Sigmoid 

(Abdurrahman, 

2023) 

SVM 

(Kernel 

RBF, 

Linier, 

Sigmoid) 

Kernel Linier 

memiliki 

akurasi 

terbaik. 

Menggunakan 

SVM (Kernel 

RBF, Linier, 

Sigmoid) 

Menggunakan 

kernel SVM 

polinomial, objek 

penelitian 

 

1.7. Sistematika Penulisan 

Penelitian ini disusun dengan mengacu pada sistematika penulisan sebagai 

berikut. 

1. BAB I: PENDAHULUAN 
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Pendahuluan berisi pemaparan mengenai latar belakang masalah, 

batasan masalah, rumusan masalah, tujuan penelitian, manfaat penelitian, 

tinjauan pustaka, dan sistematika penulisan. 

2. BAB II: LANDASAN TEORI 

Landasan teori berisi pemaparan mengenai teori-teori yang 

pendukung yang digunakan dalam pembahasan. Pada bab ini akan membahas 

tentang matriks, macam-macam matriks, operasi matriks, vektor, jenis-jenis 

vektor, operasi vektor, jarak, data mining, machine learning, transformasi 

data, hyperplane, metode pengali lagrange, quadratic programming, dan 

confusion matrix.  

3. BAB III: METODE PENELITIAN 

Metode penelitian berisi pemaparan mengenai jenis dan sumber 

penelitian, variabel data penelitian, metode pengolahan data, alat pengolahan 

data, dan alur penelitian. 

4. BAB IV: PEMBAHASAN 

Bagian pembahasan berisi pemaparan mengenai klasifikasi, Support 

Vector Machine (SVM), Support Vector Machine (SVM) linier, Support Vector 

Machine (SVM) non-linier, kernel Support Vector Machine (SVM). 

5. BAB V: STUDI KASUS 

Bagian studi kasus berisi pemaparan penerapan metode kernel SVM 

(linier, polinomial, RBF, dan sigmoid) menggunakan software RStudio pada 

kasus klasifikasi status kelangsungan hidup pasien kanker payudara. 

6. BAB VI: PENUTUP 

Bagian penutup berisi pemaparan mengenai kesimpulan yang diperoleh 

berdasarkan hasil pembahasan dan jawaban terhadap rumusan masalah yang 

telah dirumuskan sebelumnya, serta saran untuk penelitian selanjutnya. 

7. DAFTAR PUSTAKA 

Daftar pustaka berisi pemaparan mengenai sumber literatur yang 

digunakan sebagai acuan dalam penyusunan penelitian ini.  
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BAB VI 

PENUTUP 
 

6.1. Kesimpulan 

Berdasarkan rumusan masalah dan pembahasan pada bab sebelumnya maka 

diperoleh kesimpulan sebagai berikut: 

1. Terdapat tujuh langkah kerja algoritma Support Vector Machine (SVM) dalam 

klasifikasi. Langkah pertama yaitu mengumpulkan data. Kedua, melakukan 

data preparation yang berisi pengecekan missing value, konversi data kategorik 

ke tipe factor agar bisa diolah, dan pengecekan hubungan antara variabel 

independen dengan variabel dependen. Ketiga yaitu melakukan standarisasi 

data numerik. Kemudian langkah keempat melakukan pembagian data menjadi 

data latih dan data uji. Langkah kelima yaitu dengan kernel yang dipilih 

melakukan pencarian parameter. Setelah memperoleh parameter, kemudian 

langkah ke enam membentuk model model menggunakan data latih. 

Selanjutnya langjah ketujuh yaitu menguji model menggunakan data uji. 

Lamgkah terakhir yaitu mengevaluasi model misal menggunakan confusion 

matrix. 

2. Hasil kinerja dari penerapan algoritma Support Vector Machine (SVM) pada 

data pasien kanker payudara dalam mengklasifikasikan kelangsungan hidup 

pasien menunjukkan bahwa model dengan kernel linier memiliki akurasi 

sebesar 0,91105, presisi 0,91989, recall 0,98342, dan F1-score 0,95059. Model 

dengan kernel polinomial memiliki akurasi sebesar 0,90384, presisi 0,91388, 

recall 0,98204, dan F1-score 0,94673. Model dengan kernel RBF memiliki 

akurasi sebesar 0,91225, presisi 0,92000, recall 0,98480, dan F1-score 0,95129. 

Adapun model dengan kernel sigmoid memiliki akurasi sebesar 0,90384, presisi 

0,91709, recall 0,97790, dan F1-score 0,94652. 

3. Kinerja kernel terbaik dalam data pasien kanker payudara untuk 

mengklasifikasikan kelangsungan hidup pasien adalah kernel RBF karena 

memiliki kinerja paling tinggi dengan akurasi sebesar 91,225%. Urutan kedua 

adalah kernel linier dengan akurasi sebesar 91,105%. Urutan ketiga adalah 
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kernel polinomial dengan akurasi sebesar 90,384%. Terakhir adalah kernel 

sigmoid yaitu akurasi sebesar 90,384% yang memiliki kinerja terendah 

dibandingkan kernel lainnya. Maka, kernel RBF merupakan kernel paling cocok 

dalam dataset klasifikasi status pasien kanker payudara yang digunakan. 

6.2. Saran 

Dalam upaya pengembangan dan penyempurnaan penelitian lebih lanjut, oleh 

karena itu penulis memberikan saran sebagai berikut: 

1. Pada penelitian selanjutnya menambah atau menggunakan metode kernel yang 

belum diterapkan sehingga mengetahui kinerja kernel yang lain. 

2. Menggunakan klasifikasi berbeda selain Support Vector Machine (SVM) 

sehingga mengetahui kinerja metode tersebut terhadap data ini. 
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